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Resumen

El presente estudio ha tratado de poner el foco en las alternativas que ofrecen a las
instituciones policiales la implementacidn de sistemas de Informacion geogréfica. Dotar a los
mandos policiales operativos de herramientas eficaces y eficientes para proporcionar
capacidad analitica al objeto de reducir las oportunidades delincuenciales, debe resultar de

interés prioritario.

Teniendo en cuenta la intima conexién de los delitos e infracciones con el ambiente, las
instituciones policiales deben responder de manera proactiva a las circunstancias cambiantes
de los comportamientos contrarios a las normas. Para ello, se ha pretendido analizar la
distribucién espacial de las conductas antisociales de la ciudad de Mdstoles tratando de
identificar aquellos patrones espaciotemporales que se producen para anticiparse a su

comision mediante la planificacidn de estrategias preventivas de cardcter dindmico.

La aplicacion de SIG ofrece planteamientos analiticos alternativos a las diferentes
problematicas que subyacen en el desarrollo de la vida en sociedad focalizando los recursos

en aquellos lugares de mayor concentracién de incidencias.

Palabras clave: Analisis de datos, organizaciones policiales, prevencion policial, Sistemas de

informacién Geografica.
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Abstract

This study has tried to focus on the alternatives offered to police institutions by the
implementation of Geographic Information systems. Providing operational police
commanders with effective and efficient tools, providing analytical capacity to reduce criminal
opportunities, must be a priority.

Given the intimate connection of crimes and infractions to the environment, law enforcement
institutions must respond proactively to changing circumstances of anti-norm behaviors. To
this end, it has been intended to analyze the spatial distribution of antisocial behaviors in the
city of Méstoles, trying to identify those spatiotemporal patterns that occur to anticipate their

commission through the planning of preventive strategies of a dynamic nature.

The application of GIS offers alternative analytical approaches to the different problems that
underlie the development of life in society, focusing resources on those places with the

highest concentration of incidents.

Keywords: Data Analisis, Police Organizations, Police Prevention, Geographic Information

Systems
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1. Introduccion

Desde la instauracidon de la democracia las policias locales han desarrollado su actividad
policial bajo el ambito normativo de la Constitucion y del resto del ordenamiento juridico,
ajustando sus actuaciones a los principios basicos de actuacién establecidos en la Ley Orgénica
de Fuerzas y Cuerpos de Seguridad y posteriormente en las leyes de coordinacién de sus

respectivas Comunidades Auténomas (CCAA).

De esta manera, las policias locales prestan un servicio permanente a la comunidad mediante
la implementaciéon de un modelo de policia integral que actla preventivamente, asi como,
mediante investigaciones policiales teniendo como principales objetivos: contribuir al
bienestar social de la sociedad protegiendo el libre ejercicio de los derechos y las libertades
de los ciudadanos y fomentar la policia asistencial de ayuda al ciudadano potenciando las
relaciones con los vecinos y con el tejido empresarial del municipio mediante campanasy trato
directo con asociaciones vecinales, asi como con los comerciantes e industrias. Sefalan
Vazquez y Ferndndez, que la colaboracidon con las instituciones policiales al objeto de
establecer mecanismos de prevencion para contener la desviacién proyectada por los
comportamientos incivicos y antisociales resulta esencial para el desarrollo de una practica
efectiva de la policia en sus funciones de deteccidén, persecucion y denuncias de infracciones

a la legislacion vigente (VAZQUEZ y FERNANDEZ 2013).

Para el establecimiento de estas relaciones con los ciudadanos se hace imprescindible habilitar
canales de comunicacidn para conseguir aproximar la institucién policial a las necesidades e
inquietudes de los miembros de la comunidad y valorar las mismas al objeto de ofrecer
soluciones a las diferentes problematicas que se puedan producir en el desarrollo de la
convivencia en sociedad, fortaleciendo de esta manera las relaciones y generando un
sentimiento de seguridad subjetiva que resulta fundamental para contribuir al desarrollo del
bienestar social. Fruto de estas relaciones se identifican problematicas que afectan a la
poblacién, quedando reflejadas las preocupaciones que una buena parte de la sociedad

focaliza en las conductas antisociales relacionadas con él dmbito de las drogas.

La problematica referida aconseja establecer la definicidon que de la droga hace el diccionario

de lengua espanola de la Real Academia Espafiiola resultando, aquellas sustancias o
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preparados medicamentosos de efectos estimulantes, deprimentes, narcéticos o
alucindgenos (RAE 2022). Asi mismo, la Organizacion Mundial de la Salud (OMS), la define
como aquella sustancia que consumida por una persona tiene la capacidad de modificar una
o varias de sus funciones. De estas definiciones se hace necesario realizar una clasificacién
entre aquellas drogas que el Estado considera legales y cuyo consumo se encuentra
normalizado entre los integrantes de la sociedad y que resultan ser el alcohol y el tabaco vy,
por otro lado, aquellas drogas que estan consideradas como ilegales y que la generalidad de
la sociedad rechaza por los efectos negativos que llevan asociados. En este sentido se puede
extraer del estudio desarrollado por el Observatorio espafiol de las drogas y las adicciones que
en el aio 2020 las drogas mas consumidas entre la poblacién de 15 a 64 aios resultan ser las
drogas “legales” como el alcohol y el tabaco, asi mismo las drogas ilegales mas consumidas en

esa franja de edad resultan ser los hipnosedantes y el cannabis (OEDA 2022).

En este mismo estudio se aporta informacidn estadistica relevante en cuanto a los habitos de
consumo en materia de drogas entre los estudiantes de ensefianzas secundarias en edades
comprendidas entre los 14 y los 18 afios en el ano 2021 (OEDA 2022), resultando que las
drogas de mayor consumo coinciden con las drogas “legales” como el alcohol y el tabaco,

III

posiciondndose en tercer lugar el “cannabis” y de manera residual otras sustancias como la

cocaina, éxtasis, anfetaminas y alucinégenos.

En materia de drogas el estado espanol fue uno de los primeros paises europeos en los que se
despenalizdé el consumo de drogas ilegales, no obstante, el consumo o la simple tenencia de
dichas sustancias en la via o espacios publicos, asi como el abandono de instrumentos
utilizados a tales efectos, se encuentran catalogados como infraccién en la ley de proteccion

de la seguridad ciudadana (L.O. 4/2015 de 30 de marzo).

Con relacion a la vigilancia y control de las citadas conductas antisociales, las policias locales
se presentan como un servicio publico que participa en el mantenimiento de la seguridad
ciudadana mediante la proteccién del libre ejercicio de los derechos y libertades de los
ciudadanos. Teniendo como premisa dichos objetivos las organizaciones policiales deberan
plantear diferentes estrategias al objeto de reducir los indices de delincuencia, asi como de

las conductas antisociales establecidas en los diferentes territorios competenciales.
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La utilizacion de herramientas SIG posibilita el analisis del crimen aportando un resumen de la
relacion delictiva o de conductas antisociales, profundizando en la busqueda de posibles
patrones y en las zonas en las que se concentran, asi como en las franjas horarias de mayor

incidencia.

Asi mismo, proporciona la posibilidad de apertura a nuevas vias de investigaciones
criminoldgicas que pretendan determinar las causas que justifiquen el porqué de esta

concentracion de actos delictivos o antisociales (EKBLOM 1988).

Con este trabajo se pretende dar un impulso a las capacidades de prevencion de las policias
locales mediante de la aplicacién de herramientas basadas en Sistemas de Informacidn

Geografica (SIG).

1.1. Justificacion del tema elegido

El consumo de drogas en los espacios publicos se ha convertido en uno de los requerimientos
ciudadanos mas demandados a las instituciones policiales cuya motivacién resulta de la
percepcion de peligro que se tiene de esta practica y que circunstancialmente viene asociada
a otras conductas como consumo de bebidas alcohdlicas, discusiones y reyertas. El desarrollo
de las citadas conductas viene siendo ejercido por adolescentes y jévenes adultos en las zonas
de influencia donde habitualmente desarrollan sus relaciones entre los miembros del grupo
(colegio, instituto, parques del barrio...). En la etapa de la adolescencia los jévenes se
enfrentan a profundos cambios emocionales y de personalidad que pueden derivar en
situaciones de crisis debido a diferentes presiones que deben superar para alcanzar la
conciencia y valores que la sociedad identifica como prosociales (ESPINOSA 2012). La
adolescencia se configura como una etapa considerada critica en la que se pueden llegar a
desarrollar problemas de comportamiento y conductas entre los jovenes (SANABRIA y URIBE

20009).

En determinadas zonas de las ciudades se llegan a concentrar diferentes factores
crimindgenos que generan y favorecen la comisidn de conductas delictivas y antisociales, este

tipo de espacios presentan caracteristicas diferenciadoras con respecto a otras zonas de la

10
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urbe considerandose focos de delincuencia (BRANTINGHAM y BRANTINGHAM 1995). Estas
zonas afectadas son aprovechadas por aquellos individuos que atraidos por la comisién de
determinadas conductas delictivas o la realizacidn de practicas antisociales identifican estos
lugares como propicios ante la falta de controladores formales e informales, asi como por las

condiciones de anonimato que facilita el espacio (FELSON y COHEN 1998).

Las razones que justifican la realizacién del presente estudio de analisis de datos en las
organizaciones policiales se fundamentan en la necesidad de establecer medidas preventivas
que resulten eficaces y eficientes al objeto de reducir aquellas practicas antisociales que han
sido identificadas por los ciudadanos como generadores de inseguridad ciudadana. Para ello
se hace necesario modificar la estrategia de prevencién utilizada por los cuerpos policiales y
que justifican las vigilancias preventivas basadas en las diferentes problematicas en el
municipio respectivo sin tener en cuenta informacién relevante que permitiria filtrar la
incidencia en funcién de las diferentes variables que pudieran resultar de interés. Es por ello
por lo que se propone como medio facilitador de ese cambio en la estrategia de prevencién
policial, la implementacion de herramientas informaticas basadas en sistemas de informacién
geografica (GIS) facilitando de esta manera la apertura de un gran abanico de posibilidades en

funcién de las variables a analizar sobre una problematica en concreto.

1.2. Problemay finalidad del trabajo

El problema planteado versa sobre la ineficacia de las medidas que adoptan las Instituciones
policiales al objeto de prevenir las conductas antisociales y delictivas en una ciudad cualquiera
con las que se pretende disuadir la comision de este tipo de ilicitos mediante la prevencion
ejercida con el patrullaje diario llevado a cabo sin ningun tipo de estrategia operativa. Por ello,
con este trabajo se plantea utilizar Sistemas de Informacion Geografica para analizar la
distribucién espacio temporal de las conductas antisociales e identificar patrones que sirvan
como referencia para establecer estrategias preventivas para reducir las oportunidades

delictivas.

11
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1.3. Objetivos

En el estudio que se propone se marca como objetivo reducir la problematica generada por
las conductas antisociales relacionadas con el consumo de drogas en el municipio de

Méstoles, que se encuentra localizado en el Suroeste de la Comunidad de Madrid.

Asi mismo y fruto de los informes de inteligencia que se obtengan previo analisis de los datos
recopilados por las fuentes policiales, se pretende describir con precisidon aquellas zonas que
presenten una mayor incidencia relativa a esta conducta antisocial permitiendo orientar las
vigilancias preventivas a estos espacios filtrando incluso aquellos horarios en los que queda
determinada mayor actividad mediante la elaboracién de informes de distribucién espacio

temporal de las infracciones cometidas relacionadas con las drogas.

2. Marco teorico

Los antecedentes de los Sistemas de Informacidn geografica parten de los estudios realizados
por la Escuela Cartografica que se iniciaron en Francia para después extenderse por otros
paises europeos (SUTHERLAND y CRESSEY 1970). Los integrantes de esta escuela comenzaron
a representar en mapas los indices criminales al objeto de identificar las diferencias
criminoldgicas entre las zonas rurales y las zonas urbanas (PHILLIPS 1972). Las primeras
investigaciones criminoldgicas que tuvieron en cuenta las variables espacio temporales en
relacion con la violencia urbana fueron llevadas a cabo por Joseph Fletcher, Henry Mayhew y

Charles Booth.

En la década de 1970 fueron desarrollados los sistemas de informacion geografica para su
aplicaciéon en los usos del suelo en Canada y en Gran Bretaiia (CHAINEY y RATCLIFFE 2005), la
evolucidn, desarrollo y el abaratamiento de los costes de esta herramienta supuso la
oportunidad para ser introducida en algunas instituciones policiales, llegando a desarrollarse
herramientas especificas para el andlisis del crimen y de la delincuencia dirigidas por el
gobierno de los Estados Unidos, concretamente a través del National Institute of Justice (NIJ)
gue se trata de un drgano especializado en el analisis y evaluacion de los delitos (CHAINEY y

RATCLIFFE 2005).

12
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Actualmente los Sistemas basados en Informacidn Geografica son considerados herramientas

indispensables para el analisis y prevencién de la delincuencia (OSBORNE y WERNICKE, 2003).

Los SIG nos resultaran especialmente relevantes para una vez identificadas las zonas de mayor
concentracion de consumo de drogas, establecer medidas orientadas a la prevencion con el
objetivo de reducir las oportunidades para llevar a cabo conductas antisociales apoyandonos
en la teoria de las actividades rutinarias, implementar medidas que eleven el riesgo para el
autor de tales conductas tal y como sugiere la teoria de la eleccion racional, asi como, llegar a
predecir cuando y donde se van a producir comportamientos desviados mediante la aplicacién

de lo establecido en la teoria del patrén delictivo (UITTENBOGAARD y CECCATO, 2014).

Por tanto, se hace necesario apoyar el desarrollo del presente estudio en el analisis de las
diferentes teorias que se incardinan dentro de la llamada criminologia ambiental y que
serviran de referencia al objeto de identificar posibles patrones de comportamientos

antisociales.

2.1. CRIMINOLOGIA AMBIENTAL.

La ciencia de la Criminologia es definida de manera acertada por Garcia-Pablos de Molina

como:

<<Ciencia empirica e interdisciplinaria que tiene por objeto el crimen, el delincuente, la
victima y el control social del comportamiento delictivo; y que aporta una informacién valida,
contrastada y fiable sobre la génesis, dindmica y variables del crimen —contemplado éste
como fendmeno individual y como problema social, comunitario—; asi como sobre su
prevencion eficaz, las formas y estrategias de reaccion al mismo y las técnicas de intervencién

positiva en el infractor”>>(GARCIA-PABLOS DE MOLINA 2003).

No obstante, el desarrollo de la Criminologia como ciencia fue despertando nuevos intereses
al objeto de identificar los origenes criminégenos adentrandose en la investigaciéon de otros
factores como el ambiente que pudieran explicar la relacidn existente entre la comisidn
delictiva y los lugares donde se cometen. Nace de esta manera la llamada Criminologia

Ambiental que lejos de dedicarse al estudio de los delitos ambientales como su denominacién

13
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pudiera sugerir, tiene como objeto de estudio la influencia del ambiente en las transgresiones
de las normas y los comportamientos antisociales, asi mismo avanza en el estudio de las
oportunidades delictivas que los diferentes escenarios ambientales pueden ofrecer y que
resultan ser variables para considerar a la hora de advertir medidas relacionadas con la

prevencion situacional.

Por tanto, el desarrollo del marco tedrico que sustenta la base del presente estudio se orienta
por un lado hacia las denominadas teorias de la oportunidad tratando de explorar que factores
se posicionan como necesarios para que se dé la conducta antisocial, encontrando en la teoria
de las actividades rutinarias (FELSON Y CLARKE 2008), los elementos que deben darse para la
comision de los hechos antisociales, en la teoria de la eleccion racional donde se establece la
valoracion de los costes y beneficios que particularmente realiza cada sujeto a la hora de
cometer acciones contrarias a las normas y en la teoria del Patrén delictivo que con sus
postulados nos ofrece la oportunidad de valorar posibles patrones de comportamiento en
puntos de alta concentracién delincuencial al objeto de plantear estrategias preventivas en

materia de seguridad.

Por otro lado, y sustentando de manera tedrica como el disefio ambiental influye en Ia
oportunidad delictiva que se genera en los individuos motivados a cometer conductas
delictivas o antisociales, el presente marco tedrico tiene en consideracidon teorias
denominadas ecoldgicas, donde la teoria de los ojos de la calle (JACKOBS 2011), trata de
explicar cdmo dotando de “vida” a las calles mediante el fomento del pequefio comercio
propiciara la presencia de gente en las calles, lo que unido al disefio de areas de esparcimiento
abiertas dentro del corazén de los barrios, resultaran ser elementos diferenciadores para

reducir las oportunidades a los sujetos motivados en la comisién de practicas antisociales.

2.1.1. Teorias de las actividades rutinarias.

La teoria de las actividades rutinarias parte de la idea de que para que el delito se produzca
deben de coincidir en el espacio tiempo los siguientes elementos: una persona con el animo
de delinquir, un objetivo apropiado y la ausencia de una persona que actle como vigilante

ante la comision del delito, no siendo necesaria la presencia de un controlador formal como
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pudiera ser un policia, si no que basta con que sea una persona que tenga la capacidad de

disuadir la posible comision de un hecho delictivo (FELSON y CLARKE 2008).

Este ultimo punto se encuentra muy relacionado con la teoria de los ojos en las calles, que
establece como esencial la vigilancia informal y rutinaria de las calles, asi como la importancia
de contar con permanente afluencia de personas en las calles para dotar de vida y a la vez

incrementar la sensacion de seguridad en cualquier punto de la ciudad. (JACKOBS 2011)

Siguiendo a Felson y Clarke, en su explicacidn de la teoria, se refieren a la victima utilizando el
término “objetivo” justificando este hecho en que lo que realmente importa al delincuente es
el objeto por conseguir con independencia de quien resulte ser el propietario (FELSON Y

CLARKE 2008).

La aplicacion practica de la presente teoria en nuestro trabajo de estudio se encuentra

relacionada en el sentido de que para que se produzca una conducta antisocial deben coincidir

en el espacio tiempo los elementos que favorezcan la comisidon de ésta, resultando una
persona con el animo de transgredir la normativa vigente, asi como, la ausencia de vigilancia

policial o de vecinos capaces de denunciar los hechos.

Asi mismo, se consideran relevantes los siguientes elementos adecuandolos al estudio de la

problematica referida en el presente estudio, resultando los siguientes:

e Elvalor que los delincuentes otorgan al objetivo. En el caso que nos ocupa resultan ser
las motivaciones personales de aquellos individuos autores de conductas antisociales
relacionadas con el consumo y tenencia de sustancias estupefacientes en la via publica.
Una de las variables que se identifica como agente predictor del consumo de drogas
es la busqueda de sensaciones, (ZUCKERMAN 1983), citado por (LUENGO, OTERO,
ROMERO y GOMEZ 1996).

e Lavisibilidad del objetivo, que se identifica con la exposicidn de la conducta antisocial
gue resulta del consumo de sustancias estupefacientes en la via publica.

e Elacceso, que responde al disefio de las calles y que facilita en mayor o menor medida
la consumacion de las conductas antisociales sin que puedan ser descubiertos por los

agentes de control formal.
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Sugiere Garcia-Pablos de Molina, que el estilo de vida que es desarrollado por los miembros
de nuestra sociedad ha sufrido cambios significativos con relacién a épocas anteriores, tales
como descenso de actividades cotidianas desarrolladas en la via publica asi como incremento
de relaciones interpersonales anénimas e insustanciales, generando como consecuencia de
ello unincremento de los potenciales objetivos y debilitando los agentes que ejercian las veces
de controladores informales y que resultaban piezas claves en las labores preventivas en

materia de criminalidad (GARCIA-PABLOS DE MOLINA 2003).

Este nuevo estilo de vida favorece la aparicidon de diferentes zonas de conflicto en distintos
lugares de las ciudades dénde las practicas antisociales se ven favorecidas por estos habitats
urbanos carentes de controladores informales y que unido al déficit de controladores formales
proporcionados por las FCS convierten dichas zonas en lugares preferentes para este tipo de

conductas.

2.1.2. Teoria de la Eleccidn Racional.

La teoria de la eleccion racional establece como elemento determinante en la comision de
conductas delictivas/antisociales la valoracion ponderada de los costes y beneficios que
llevara a cabo el autor mediante la ejecucidon de un proceso racional y cognitivo que le hara
tomar o no la decisién de cometer el hecho delictivo o la conducta antisocial. Esta teoria
también se encuentra relacionada con la variable oportunidad y sera una de las valoraciones
que el delincuente/infractor evaluara al objeto de determinar la conveniencia de ejecutar el
acto ilicito teniendo en cuenta el disefio ambiental del lugar en el que se encuentre. (FELSON

y CLARKE 1997).

En este sentido, Gary Becker uno de los maximos representantes del pensamiento conocido
como “la economia del crimen” sugiere que la comision del hecho delictivo es valorada por
quien pretende cometerlo de una manera racional y econdmica teniendo en cuenta de
manera global no solo los costes y beneficios en términos econdmicos, sino que valoran la
conveniencia o no de cometer el hecho analizando los posibles efectos que pudieran causary

afectar a su prestigio o confort la comisién del acto ilicito (BECKER 1974).
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Siguiendo a Ehrlich, integrante de la corriente de pensamiento “la economia del crimen”
refiere que los delincuentes y no delincuentes reaccionan de igual forma ante los mismos
estimulos y que sera la ponderacién entre los posibles beneficios y la probabilidad de ser

capturado/denunciado lo que establezca la diferencia entre ambos (EHRLICH 1996).

La aplicacion practica de los postulados que gobiernan esta teoria se configura como
determinantes y basan las conductas de las personas predispuestas a transgredir la legislacidon
vigente en una previa ponderacion de los costes y beneficios, alentados por las oportunidades
que los espacios en los que se rednen con otras personas dificultan las tareas de vigilancia de

las Fuerzas y Cuerpos de Seguridad.

2.1.3. Teoria del Patrén delictivo.

Con la teoria del patrén delictivo sus autores tratan de mostrar cdmo se desarrolla el delito
en la sociedad resultando como elementos caracteristicos que no se presenta de una manera
uniforme conforme a la dimensién espacio tiempo, asi como, tampoco se caracterizan por

producirse de manera aleatoria.

Segln esta teoria los delitos se concentran en zonas y momentos determinados
denominandose a estos puntos de concentracién delictiva PUNTOS CALIENTES o HOT SPOTS.
La representacion de los puntos en los que se producen las infracciones por la comisién de
conductas antisociales en mapas nos va a permitir el estudio de patrones de comportamiento
antisocial teniendo en cuenta determinados conceptos: NODOS entendiéndose como aquellos
lugares donde se desarrollan las actividades personales y que guardan relacién con él
domicilio, trabajo, zonas de ocio, RUTAS que se identifican con los itinerarios seguidos por las
personas al desarrollar sus actividades rutinarias resultando estar directamente relacionadas
con los lugares donde se concentran las personas infractoras para la comision de tales
conductas y como Ultimo concepto se identifican los LIMITES que se encuentran relacionados
con aquellas zonas que las personas no suelen frecuentar por encontrarse fuera de sus nodos
personales. El concepto de limites ha sido desarrollado proponiendo nuevos términos para
identificar a aquellos infractores que cometen actos antisociales dentro de sus nodos de

influencia y que los denomina como “propios” y aquellos cuyos actos antisociales los cometen
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fuera de sus nodos de influencia a los que denomina “extrafios” (BRANTINGHAM vy
BRANTINGHAM 1993), por tanto, resultan especialmente relevantes las interacciones entre
los infractores por conductas antisociales con el entorno donde reside y desarrolla su vida

social y como estas influyen en su toma de decisiones.

La aplicacidn de esta teoria en el presente estudio resulta de gran importancia al objeto de
identificar posibles patrones delincuenciales una vez analizados los mapas de conductas
antisociales. La utilizaciéon de variables como calle y franja horaria nos permitira analizar la
distribucidn espaciotemporal reportandonos informacion relevante al objeto de identificar

patrones de concentracién de infracciones como de concentracién horaria.

Teniendo presente los conceptos anteriormente referenciados como nodos, rutas y limites,
resultaran de gran relevancia en materia policial a la hora de predecir y guiar las actuaciones

en materia de prevencién delincuencial.

2.1.4. Teoria de los ojos de la calle.

Jane Jackobs estudid la influencia del ambiente en aquellos lugares en los que concentraban
un mayor de nimero de incidencias delictivas, fruto de ese analisis concluyé que la mejor
prevencion ante la delincuencia es dar vida a las ciudades de manera que se concentre mayor
cantidad de personas en las calles proporcionando de manera natural agentes de vigilancia
informal que unidos a la estrategia policial en materia preventiva dificultara la comision

delictiva.

En la misma linea se postula (CHIESI 2005), estableciendo que la degradacién ambiental, el
conflicto moral y el sentimiento de inseguridad percibido por los ciudadanos de una
comunidad, compromete la capacidad de gestion de los problemas propios de la comunidad
propiciando una cadena que comienza con la retirada de los vecinos de las calles derivando
en una reduccion de las interacciones sociales y provocando el cierre de pequefios comercios,
traduciéndose todo lo anterior en la perdida de vigilantes informales de aquellos espacios que
antafio esos mismos ciudadanos los consideraban como propios. Este hecho genera que

aquellos vecinos que tienen capacidad econdmica decidan trasladarse a otras zonas
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residenciales carentes de estas problematicas siendo reemplazados por ciudadanos con

menos recursos y con menores implicaciones comunitarias.

La aplicacién practica de la presente teoria viene a reflejar como la despersonalizacidn, asi
como la falta de sentimiento de pertenencia a los diferentes barrios de cualquier municipio
por los vecinos que alli residen, facilita la comisién de practicas antisociales favorecidas por la
ausencia de controladores informales, asi mismo lo anterior se encuentra relacionado con la
perdida de comercios en las calles derivando en una disminucién exponencial de personas que
recorren nuestros barrios provocando que aquellos espacios en los que antes se presuponia
la presencia de controladores informales que actuaban como efecto reductor de conductas

antisociales hoy hayan desaparecido favoreciendo las conductas antisociales.

Por tanto, los postulados establecidos por Jane Jackobs y Chiesi en base a esta teoria serviran

como referencia en el presente estudio.

3. Metodologia, Fuentes, Recursos, Area de Estudio v

Geocodificacion de los datos.

3.1. METODOLOGIA.

Con el presente estudio se trata de llevar a la practica un analisis de las conductas antisociales
relacionadas con el consumo y tenencia de sustancias estupefacientes en via publica tomando

como referencia el municipio de Mdstoles que pertenece a la Comunidad de Madrid.

Para ello se ha utilizado el método cuantitativo al objeto de explicar la etiologia, génesis, asi
como, los posibles patrones de comportamientos antisociales que se concentren en

determinadas zonas del municipio de Mdstoles.

Los datos han sido facilitados por la Jefatura del Cuerpo de Policia Municipal de Méstoles y se

corresponden con las actuaciones de este Cuerpo de Policia en él afio 2022.

Por tanto y teniendo como base las actuaciones practicadas por la Policia Municipal de
Moéstoles durante el afio 2022, se propone la elaboracién de un estudio basado en un método

transversal, en el que se procedera a analizar las conductas antisociales relacionadas con el
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consumo y/o tenencia de sustancias estupefacientes en via publica mediante el desarrollo y

cumplimentacién de las siguientes fases:

Fase 12: En primer lugar, se procederd a realizar mediante un software de gestién policial
denominado Gespol, un filtrado de las actuaciones llevadas a cabo por el Cuerpo de Policia
Municipal de Méstoles durante el afio 2022, tomando como variable las infracciones por
consumo o tenencia de sustancias estupefacientes en la via publica. El resultado de este
filtrado ofrece un total de 197 registros por infracciones por consumo/tenencia de sustancias
estupefacientes en via publica, procediendo a elaborar una tabla de datos teniendo en cuenta
las variables “direccion”, “hora” y “distrito” ya que se consideran relevantes al objeto de

generar inteligencia una vez sean analizadas.

Fase 22: En esta fase se procederd a realizar un analisis integro de los datos facilitados por el
Cuerpo de Policia Municipal de Méstoles. Resulta fundamental la depuracién de los datos
generados en la fase 1 y la georreferenciacién de las direcciones donde se produjeron las
infracciones determinando las coordenadas exactas al objeto de integrarlas en el software de
sistemas de informacidon geografica y proceder a realizar simulaciones con el objetivo de
identificar mediante representaciones graficas aquellos puntos calientes o hot spots, asi
como, posibles patrones de comportamientos antisociales que pudieran resultar relevantes

para la investigacién.

Posteriormente se propone el analisis de concentracién de infracciones para ello se procederd
a evaluar aquellos puntos conflictivos al objeto elaborar una primera aproximacion al
fendmeno antisocial e identificar las causas que pudieran ser parte de la génesis de estos
comportamientos antisociales. Para ello utilizaremos un software basado en el sistema de
informacién geografica denominado QGIS y mediante la aplicacion de las diferentes
herramientas de analisis procederemos a interpretar la incidencia de las conductas

antisociales en el municipio de Méstoles.

Fase 32: En esta parte del estudio se propondran medidas de prevencién policial utilizando la

informacién que arrojan los mapas de puntos calientes.

Fase 42: En este apartado se pretende evaluar la eficacia de las medidas implementadas tanto

a nivel policial como a nivel de diseno ambiental, no obstante, al ser un estudio transversal de
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cardcter anual que comprende las infracciones reportadas en el afio 2022, para ofrecer una
evaluacién de la eficacia de las medidas adoptadas al objeto de reducir la incidencia de
conductas antisociales en los puntos calientes, sera necesario realizar una comparativa con

los datos que se reporten en el aino 2023 y sucesivos.

3.2. FUENTES DE DATOS.

El objetivo del presente trabajo de estudio hace necesario disponer de informacidn estadistica
actualizada de las intervenciones que, en materia de consumo de sustancias estupefacientes

o tenencia de estas en via en publica, se han practicado por la Policia Municipal de Méstoles.

Esta informacidn estadistica relativa a las infracciones administrativas en materia de drogas y
gue se corresponden con las actuaciones practicadas en el afio 2022 ha sido facilitada por la
Jefatura del Cuerpo de Policia Municipal de Mdstoles. No obstante, se hace necesario hacer
constar que la citada informacidn facilitada incluye atributos necesarios para la elaboracién
del presente estudio como la direccién, fecha, hora y tipo de infraccidn, careciendo de
cualquier tipo dato personal que pudiera resultar proclive a la identificacion de los

responsables de las infracciones.

Por otro lado, la aportacion de informacidén estadistica relacionada con la poblacion del
municipio de Mdstoles ha sido obtenida a través del nomenclator de poblacién del Padrén
Continuo por Unidad Poblacional del Instituto Nacional de Estadistica (INE) (disponible en:

http://www.ine.es).

Asi mismo, para la presentaciéon cartografica de las infracciones administrativas se ha
procedido a la descarga de los diferentes mapas utilizados a través del Instituto Geografico

Nacional (IGN) (http://ign.es), utilizando para la descarga archivos con extensiéon shp y gpkeg.

3.3. RECURSOS.

Para la elaboracién del presente trabajo de estudio se ha hecho necesario la utilizacién del

software de gestion policial denominado GESPOL, en su versién 6.0, para la recopilacion de la
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informacién estadistica relativa a las infracciones motivadas por el consumo o tenencia de

drogas o sustancias estupefacientes en via publica.

Asi mismo, la ejecucidn practica y analitica de la informacién estadistica relativa a las
infracciones administrativas ha sido llevada a cabo mediante la utilizacién del software de
Sistemas de Informacién Geografica denominado QGIS, que resulta ser un software libre, de
cddigo abierto y que se encuentra sujeto a Licencia Publica General. La utilizacién de las
diferentes herramientas implementadas en este software habilita la apertura de interesantes

oportunidades criminoldgicas para su aplicacién en el ambito policial.

La representacién cartogréfica se reconoce como una oportunidad para el andlisis de

infracciones siendo el motivo por el que se propone la utilizacién de sistemas de software GIS,

para ello en la elaboracién del presente trabajo de estudio se han utilizado los mapas base de
Google Maps. Por otro lado, la elaboracion del presente trabajo hace necesario trabajar con

Microsoft Office para la elaboracidn de diferentes tablas de datos, graficas y documentos

3.4. AREA DE ESTUDIO.

El trabajo de estudio se ha llevado a cabo en el municipio de Mdstoles, ubicado en el suroeste
de la Comunidad de Madrid. Este municipio cuenta con una poblacién de 208.761 habitantes
segln consta en la estadistica facilitada por el Instituto Nacional de Estadistica. Se trata de un
municipio que se encuentra distribuido administrativamente en cinco areas de distrito al
objeto de mejorar la prestacion de servicios al ciudadano. A continuacién, se indica el niUmero
de habitantes que se concentran en cada una de las cinco areas administrativas del municipio
de Méstoles: Distrito 1 “Centro” (48.134 habitantes), Distrito 2 “Norte-Universidad” (44.830
habitantes), Distrito 3 “Sur-Este” (67.351 habitantes), Distrito 4 “Oeste” (37.301 habitantes),
Distrito 5 “Coimbra-Guadarrama” (12.380 habitantes), estos datos han sido recuperados del

Padrén Municipal del afio 2022.

Esta distribucidon administrativa sirve como referencia para la organizacion y distribucion del

servicio de la Policia Municipal de Méstoles. Es por ello por lo que el andlisis de estudio tendrd
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en cuenta dicha distribucion administrativa al objeto de valorar las posibles incidencias en

determinados distritos por concentracidn de infracciones administrativas.

El municipio de Méstoles se encuentra catalogado como un municipio de gran poblaciény en
materia de seguridad se concentran dos cuerpos policiales al objeto de velar por la seguridad
de los ciudadanos, el Cuerpo Nacional de Policia y el Cuerpo de Policia Municipal del que
proceden todos los datos referidos a las infracciones administrativas en materia de drogas

para la elaboracién del presente estudio.

Figura 1: Distribucion de dreas administrativas del municipio de Mdstoles.

D-1 Junta Municipal Distrito Centro

D-2 Junta Municipal Distrito Norte-
Universidad

D-3 Junta Municipal Distrito Sur-Este
D-4 Junta Municipal Distrito Oeste

D-5 Junta Municipal Distrito Coimbra-
Guadarrama

Fuente: Elaboracién propia a partir de informacidn geografica del Instituto de Estadistica de

la Comunidad de Madrid.

3.5. GEOCODIFICACION DE LOS DATOS.

Previamente a proceder a trabajar con los datos facilitados por el Cuerpo de Policia Municipal
de Médstoles relativos a las infracciones denunciadas en al afo 2022 relacionadas con el
consumo o tenencia en via publica de sustancias estupefacientes, se ha de preparar los datos
en un lenguaje que sea comprendido por el software a utilizar para ello se hace necesaria la

georreferenciacién de los datos mediante la asignacion de coordenadas.
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Con el presente andlisis se pretende estudiar la incidencia de las conductas antisociales y su
relacion con el componente geografico de manera que se pueda inferir mediante la
interpretacion de los resultados ofrecidos por las herramientas de QGIS, si dichas conductas
se producen de manera aleatoria y azarosa o por el contrario guardan una relacién directa con

el ambiente en el que se producen.

Por este motivo, asume especial relevancia la localizacidén exacta de los lugares en los que se
producen las conductas antisociales resultando necesaria su georreferenciacién por
coordenadas. Por tanto y dado que los datos de infracciones cometidas facilitados por el

Cuerpo de Policia Municipal de Méstoles carecen de esta informacidn, se ha procedido a su

georreferenciacion mediante la conversion de las direcciones de las infracciones a
coordenadas, para ello se ha procedido a la utilizacién de la herramienta de Geocodificacion
de Google denominada SMARTMONKEY para convertir las direcciones de los lugares donde se
han cometido las infracciones en las coordenadas de latitud y longitud. Estas coordenadas
serdn insertadas en una tabla de datos que contengan los siguientes atributos COUNTRY que
se corresponde con el codigo de pais, LONGITUD X y LATITUD Y que se corresponden con las
coordenadas y DIRECCION que deberd contener la estructura (nombre de la calle, nimero,
cddigo postal, municipio y estado), de manera que con dicho formato pueda ser integrada en
el software ya que este tipo de programas SIG aplican algoritmos especificos en las direcciones
para que a través de una red de referencia espacial pueda establecer la localizacién de las

conductas antisociales referenciadas (BOBA 2001).

El resultado obtenido en el proceso de geocodificacidn de las localizaciones de las infracciones
por la comisién de conductas antisociales relacionadas con la tenencia y/o consumo de drogas
ofrece un total 197 incidencias que han sido registrados en una tabla de datos. (Ver anexo

tablal).

4. Analisis General del Municipio de Mdéstoles.

La elaboracidn de las tablas de datos a partir de la informacion facilitada por Policia Municipal

de Méstoles una vez han sido georreferenciadas las coordenadas de las localizaciones relativas
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a las infracciones, es implementada en el software QGIS al objeto de ser correlacionadas con
un mapa base mediante un sistema de coordenadas espaciales. Este proceso se llevard a cabo
afiadiendo una capa en la que implementaremos los datos que incorpora nuestra Tabla (anexo
Tabla 1), asi mismo serd necesario utilizar el Sistema de Referencia de Coordenadas WGS84
EPSG:4326 / UTM Zone 30N, el resultado de este proceso sera la generacién de una capa de
puntos con formato shapefile (shp) en la que se visualizaran todos los registros relativos a
infracciones por consumo y/o tenencia de estupefacientes en el municipio de Maostoles

durante el afio 2022, resultando un total de 197.

Figura 2: Mapa de infracciones por consumo y/o tenencia de drogas en via publica en el

municipio de Mdstoles.

Fuente: Elaboracion propia a partir de datos facilitados por Policia Municipal de Mdstoles.

En la figura 2, vienen recogidas las infracciones administrativas que fueron denunciadas en el
aflo 2022 por parte de la Policia Municipal de Mbdstoles, la representacién de estas
infracciones en un mapa facilita la interpretacion de los datos y se pueden identificar aquellas

areas geograficas en las que se produce una mayor concentracion de conductas antisociales.
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Para ello se ha procedido a realizar un analisis a nivel ciudad al objeto de identificar los
vecindarios en los que pudiera producirse una mayor concentracion de conductas antisociales.
Para lograr este objetivo se ha utilizado la herramienta denominada “VECINO MAS CERCANO”
cuyo interés radica en proporcionar una medida vdlida para analizar la concentracién de

puntos caliente. El resultado de este analisis a nivel de ciudad registra los siguientes datos:

Distancia entre puntos observada: 70,282 m; Distancia entre puntos esperada: 191,489 m;
indice generado: 0,367. El resultado ofrecido muestra que existe agrupamiento en la comision
de conductas antisociales, por lo que al objeto de determinar las areas afectadas por este
agrupamiento se ha utilizado la herramienta de ESTIMACION DE LA DENSIDAD DE KERNEL a

nivel ciudad.

Figura 3: Mapa de Andlisis de densidad de Kernel a nivel ciudad.

LEYENDA
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Fuente: Elaboracion propia a partir de datos facilitados por Policia Municipal de Mdstoles.

La aplicacién del anadlisis de densidad de Kernel certifica los resultados obtenidos mediante el

test del vecino mads préximo que arrojaba un agrupamiento de los puntos de infraccién. Con
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este andlisis de densidad se identifican tres dreas de concentraciéon de puntos calientes

presentando una mayor incidencia de conductas antisociales en las siguientes areas

geograficas:

Dentro del Distrito 2 “Norte-Universidad”, el vecindario comprendido entre la Avda de
Portugal, C/Parque Vosa, C/Pintor Mird, C/Echegaray y C/Fatima. Como caracteristica
a tener en cuenta indicar que el drea afectada comprende las inmediaciones de la
Estacion de Renfe de Cercanias de Modstoles, elevandose a 23 el numero de
infracciones cometidas en las calles comprendidas dentro del area afectada,
resultando el 11% del total de infracciones por conductas antisociales en el municipio

de Mostoles.

Dentro del distrito 1 “Centro”, los vecindarios comprendidos entre la Avda de Portugal,
C/Avila, C/Canarias, C/Santander y P2 de la Estacidn. El resultado muestra la existencia
de una correlacion positiva entre las dos areas afectadas que se han resefiado al
resultar dos areas contiguas con una intensidad del fendmeno muy similar. El nimero
de infracciones cometidas en las calles comprendidas en esta area se eleva a 14,
resultando el 7% del total de infracciones por el motivo analizado en el municipio de

Mostoles.

Dentro del distrito 4 “Oeste”, el area afectada se encuentra en las inmediaciones del
Parque Finca Liana, resultando relevante que dicha zona se configura como uno de los
espacios utilizados para la celebracidon de las fiestas patronales en el municipio,
congregando a miles de personas muchos de ellos jovenes que se desplazan a este
parque para disfrutar de la discoteca que con motivo de la festividad en este es
ubicada en este lugar. Se eleva a 26 el nimero de infracciones cometidas en las calles
comprendidas dentro de esta area, resultando el equivalente al 13% de las infracciones

por conductas antisociales del municipio de Mdstoles.
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Figura 4: Infracciones distribuidas por calles en los distritos 1, 2 y 4.
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Fuente: Elaboracion propia a partir de los datos facilitados por Policia Municipal de Mdstoles.

4.1. ANALISIS DE DATOS POR DISTRITOS.

Realizado el analisis general de la ciudad y una vez valorados los resultados obtenidos se
pretende llevar a cabo un andlisis a nivel de distrito y de vecindario al objeto de comprobar
como se distribuyen espacialmente las conductas antisociales relacionadas con el
consumo/tenencia de drogas en la via publica. Para ello analizaremos en cada uno de los 5
distritos los valores que arroja la herramienta “Analisis de vecino mas préximo” (Ver anexo
Tabla 2), para posteriormente analizar la concentracién de los puntos de comisién de

infracciones mediante el analisis de densidad de Kernel.

4.1.1. Distrito 1 “Centro”

En el distrito 1 la interpretacién de los resultados que arroja el analisis del vecino mas proximo,
(Ver anexo, tabla2), la distribucién espacial de los puntos ofrece un agrupamiento, hecho que
gueda confirmado mediante la ejecucion del andlisis de densidad de Kernel, postuldndose dos
hot spots o puntos calientes en los vecindarios que se encuentran en la almendra central del
Distrito (Avda Constitucion, C/Juan Ocafia, C/Independencia, Agustina de Aragén vy
C/Canarias) concentrandose en esta zona 16 infracciones, asi como en las inmediaciones de

las C/Soria, C/Villaamil y Avda Dos de Mayo, en las que se localizan 9 infracciones.
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Figura 5: Distrito 1 “Centro”. Mapa de Andlisis de Densidad de Kernel.
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Figura 6: Distrito 1 “Centro”. Infracciones distribuidas por calle.
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Fuente: Elaboracidn propia a partir de datos facilitados por Policia Municipal

Continuando con el andlisis se hace necesario incorporar informacion relevante para la

organizacién del servicio policial estableciendo la relacién de la distribucién espacial de las
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infracciones con la franja horaria en la que se producen. Para ello se ha desarrollado mediante
tablas dindamicas un sistema para establecer las relaciones entre las siguientes variables:
DISTRITOS, CALLES, TURNO DE VIGILANCIA POLICIAL (mafana de 07:00 a 14:29 horas, tarde
de 14:30 a 22:29 y noche de 22:30 a 06:59) y FRANJA HORARIA de las incidencias que se

producen.

En las figuras 7 y 8 se evidencia que en el distrito centro se concentran las infracciones por
consumo o tenencia de drogas en via publica en el turno de tarde con un porcentaje de un
72%, en el turno de manana la incidencia se reduce al 20% y en el turno de noche a un 8% De
esta manera la estrategia policial deberd concentrar los esfuerzos y recursos en los vecindarios
que se encuentran en la almendra central del Distrito, Avda. Constitucidn, C/Juan Ocafia,
C/Independencia, Agustina de Aragdn y C/Canarias, asi como en las inmediaciones de las
C/Soria, C/Villamil y Avda. Dos de Mayo, al resultar las localizaciones con mayor concentracion

de infracciones.

Asi mismo, con la informacidn que ofrece la figura 8, en el distrito 1 “Centro” se deberan
practicar vigilancias policiales con mayor intensidad en los horarios en los que se produce una
mayor incidencia, resultando ser necesario en el turno de mafiana en horario de 12:00 a 13:00
horas, en el turno de tarde en las franjas horarias de 16:00 a 17:00 horas y de 20:00 a 22:00
horas, y en el turno de noche a pesar de no evidenciarse una incidencia significativa seria
recomendable prolongar la intensidad de la vigilancia realizada durante el turno de tarde de

23:00 a 23:59 horas.
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Figura 7: Distrito 1 “Centro”. Grdfico de porcentajes de infracciones por turno de trabajo.
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Fuente: Elaboracidn propia a partir de datos facilitados por Policia Municipal.

Figura 8: Distrito 1 “Centro”. Distribucion de Infracciones por franja horaria.
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Fuente: Elaboracion propia a partir de datos facilitados por Policia Municipal de Mdstoles.

4.1.2. Distrito 2 “Norte — Universidad”

En el distrito Norte se ha procedido a su andlisis mediante la interpretacién de los datos
obtenidos de las herramientas implementadas en QGIS, “Andlisis del vecino mds préximo”
(Ver anexo, tabla2), ofreciendo unos resultados compatibles con agrupamiento de los puntos

en los que se localizan las infracciones por consumo y/o tenencia de drogas.
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Asi mismo se ha procedido a realizar el “ANALISIS DE DENSIDAD DE KERNEL” (Figural0)
configurdndose los vecindarios que se encuentran comprendidos en las inmediaciones de la
estacion de cercanias de Renfe “Modstoles Central” (Avda. De Portugal, C/Parque Vosa,
C/Pintor Mird, C/Echegaray, C/Cervantes y C/Fatima), como hot spots o espacios de alta
concentracién de incidencias en el consumo/tenencia de drogas, albergando el 33% de las
infracciones que se producen en el distrito. Continuando con los resultados que se desprenden
de este analisis de densidad se observa una incidencia moderada en el drea situada en las
inmediaciones de los vecindarios que se ubican en las C/Crisantemo, C/Violeta, Clavel, C/Dalia,
Orquidea y Glorieta 8 de Marzo, concentrdndose en estos espacios el 24% de las infracciones.
También se produce una incidencia relativa en los espacios publicos que se encuentran en las

inmediaciones de Pintor Veldzquez concentrandose el 14% de las infracciones.

Figura 9: Distrito 2 “Norte-Universidad”. Infracciones distribuidas por calles.
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Fuente: Elaboracion propia a partir de datos facilitados por Policia Municipal de Mdstoles.
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Figura 10: Distrito 2 “Norte-Universidad”. Mapa de Andlisis de Densidad de Kernel.

Fuente: Elaboracidn propia a partir de datos facilitados por Policia Municipal de Mdstoles.

Con el objetivo de facilitar la estrategia policial para reducir las oportunidades antisociales se
ha procedido a analizar la relacién existente entre la distribucidn espacial de las infracciones
antisociales con el tiempo en el que se producen. Para ello se ha analizado la distribucion de

infracciones por turno y por horas, resultando los valores que refleja figura 11y 12.
Figura 11: Distrito 2 “Norte-Universidad” Gréfico de porcentaje de infracciones por turno de trabajo.
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Fuente: Elaboracion propia a partir de datos facilitados por Policia Municipal de Mdstoles.
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Figura 12: Distrito 2 “Norte-Universidad”. Infracciones distribuidas por franja horaria.
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Fuente: Elaboracion propia a partir de datos facilitados por Policia Municipal de Mdstoles.

Realizado el analisis espaciotemporal en el Distrito 2 “Norte — Universidad”, la estrategia
preventiva a nivel policial deberd concentrarse en la practica de vigilancias con mayor
intensidad durante el turno de mafiana en las siguientes franjas horarias: de 8:00 a 09:00
horas; de 11:00 a 13:00 horas, durante el turno de tarde: de 17:00 a 18:00 horas; y de 19:00 a
22:00 y durante el turno de noche: de 03:00 a 04:00 horas y de 06:00 a 07:00 horas. Estas
vigilancias deberdn practicarse en las zonas que se han presentado previo analisis de densidad

de kernel como hot spots.

4.1.3. Distrito 3 “Sur — Este”

Al objeto de interpretar la incidencia antisocial que se produce en los vecindarios del distrito
Este, se han practicado las mismas técnicas de andlisis que en los distritos anteriores,
arrojando valores de agrupamiento de infracciones antisociales al ejecutar la herramienta

“Analisis del vecino mas préximo”, (ver tabla2).

En cuanto a la interpretacién del analisis de densidad de Kernel, se observan dos vecindarios
contiguos (Avda. De la Onu con C/Nicaragua, y C/Empecinado frente a las instalaciones del
Polideportivo Municipal Villa Fontana), que presentan una elevada incidencia infractora
mostrando una correlacién positiva entre las dos areas afectadas advirtiéndose una intensidad
del fendmeno muy similar y albergando el 16% de las infracciones antisociales cada uno de los
vecindarios. Asi mismo, en los vecindarios de las C/Carlos V con C/Viena se observa también

una incidencia de menor intensidad pero que ofrece relevancia al resultar vecindarios
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contiguos y mostrar una correlaciéon positiva, acaparando en este caso el 13% de las

infracciones antisociales que se producen en el Distrito Este. (Ver figuras 13 y14).
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Figura 13: Distrito 3 “Sur-Este”. Infracciones distribuidas por calles.
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Figura 14: Distrito 3 “Sur-Este

Fuente: Elaboracion propia a partir de datos facilitados por Policia Municipal de Mdstoles.
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Analizada la distribucién espacial de las infracciones antisociales en el distrito se procede a
interpretar la distribucién espaciotemporal de las infracciones por consumo/tenencia de
drogas en los espacios publicos, ofreciendo la figura 15 los porcentajes que se corresponden
con la comisién de infracciones antisociales teniendo en cuenta como variables el turno de
trabajo en el que se producen y volviendo a registrar un alto porcentaje en la comision de

infracciones en el turno de tarde registrando el 62% del total de infracciones.
Figura 15: Distrito 3 “Sur-Este”. Grafico de porcentajes de infracciones por turno de trabajo.
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Fuente: Elaboracion propia a partir de datos facilitados por Policia Municipal de Mdstoles.

Completando el analisis espaciotemporal se propone analizar las infracciones por consumo de
drogas relacionandolas con las variables distrito y franja horaria al objeto de orientar las tomas
de decisiones dirigidas a velar por la eficiencia y eficacia de los recursos policiales, facilitando
de esta manera la estrategia preventiva en aras de reducir las oportunidades de actos
antisociales mediante la asignacidén de vigilancias intensivas en las franjas horarias en las que
se produce mayor concentracién de infracciones en el distrito. Por tanto, el resultado que
muestra la figura 16, determina una alta concentraciéon de infracciones de 18:00 a 22:00 horas,
franja horaria en la que se concentra el 63% de las infracciones cometidas en el distrito. Asi
mismo, se observa una concentracién infractora en la franja horaria de 23:00 a 00:00
acumulandose el 16% del total de las infracciones. Por tanto, la estrategia policial en materia
preventiva deberd dotar de mayor presencia policial en los vecindarios en los que el andlisis
de densidad revelaba como puntos hot spots en los horarios que se han destacado como de

mayor concentracion infractora.
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Figura 16: Distrito 3 “Sur-Este”. Infracciones distribuidas por franja horaria.
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Fuente: Elaboracion propia a partir de datos facilitados por Policia Municipal de Mdstoles.
4.1.4. Distrito 4 “Oeste”

Continuando con la fase de andlisis, el resultado que ofrece la herramienta “andlisis del vecino
mas proximo” en el distrito 4 “Oeste”, es de agrupamiento de las infracciones antisociales en
ciertos espacios del distrito (Ver tabla2). Por ello, resulta necesario el uso de la herramienta
“Andlisis de la densidad de Kernel”, para determinar donde se produce esa concentracion de
infracciones mediante el analisis de la distribucion espacial de infracciones y en qué grado se

produce esa incidencia.

Analizada la informacién se configuran dos areas contiguas ubicadas en las inmediaciones del
Parque Finca Liana que tienen una elevada concentracién de infracciones, existiendo una
correlacién positiva entre las areas afectadas ya que suman entre ambas el 50% de las

infracciones antisociales que se producen en el distrito.

Asi mismo, se identifican con incidencia moderada concentrando el 10% y 6% respectivamente
los espacios publicos que se encuentran en las inmediaciones del Parque La Paz y de las calles
Rio Segura y Rio Odiel donde se concentran numerosos establecimientos de hosteleria, (ver

figuras 17 y 18).
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Figura 17: Distrito 4 “Oeste”. Infracciones distribuidas por calles.
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: Elaboracion propia a partir de datos facilitados por Policia Municipal de Mdstoles.

Figura 18: Distrito 4 “Oeste”. Mapa de Densidad de Kernel.

Fuente: Elaboracion propia a partir de datos facilitados por Policia Municipal de Mdstoles.

Dando continuidad a la funcién analitica se procede a interpretar la distribucién

espaciotemporal de las infracciones por consumo/tenencia de sustancias estupefacientes en

los espacios publicos de este distrito, mostrandose en la figura 19, la distribucidn de las citadas

infracciones por turno de trabajo, presentando un cambio circunstancial debido al incremento

producido en el turno de noche respecto al comportamiento en el resto de los distritos.

38



Juan Carlos Hurtado Castafio
Analisis de datos en organizaciones policiales:
Prevencion de conductas antisociales

Figura 19: Distrito 4 “Oeste”. Grafico de porcentajes de infracciones por turno de trabajo.
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Fuente: Elaboracidn Propia a partir de datos facilitados por Policia Municipal de Mdstoles.

Conocer la relacién que guarda la concentracién de infracciones con la distribucién horaria 'y
los hot spots, facilitara la distribucidn de recursos policiales en aras de actuar de manera
preventiva en aquellos espacios de concentracion de infracciones discriminando por tramos
horarios en los que haya una mayor incidencia. Por ello, el analisis realizado teniendo en
cuenta las variables distrito, calle y franjas horarias aporta que el turno de mafiana debera
intensificar la vigilancia en la franja horaria comprendida entre las 12:00 y 14:00 horas al
concentrarse en este espacio de tiempo el 55% de las infracciones cometidas en dicho turno,
el turno de tarde intensificara la vigilancia en la franja horaria comprendida entre las 19:00 y
22:00 horas al concentrarse en este tramo horario el 80% de las infracciones antisociales, por
ultimo el turno de noche concentrara sus recursos en el tramo horario de 23:00 a 03:00 horas

al registrarse en dicho tramo el 95% de las infracciones que se producen en este turno.
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Figura 20: Distrito 4 “Oeste”. Infracciones distribuidas por franja horaria.

Infracciones por Distrito y por franja horaria

Fuente: Elaboracion propia a partir de datos facilitados por Policia Municipal de Mdstoles.

4.1.5. Distrito 5 “Coimbra — Guadarrama”.

La interpretacidon de los datos ofrecidos por las herramientas utilizadas “analisis de vecinos
mas préximos” sugiere que el conjunto de infracciones antisociales cometidas en el distrito

de Coimbra-Guadarrama se encuentran agrupadas.

Asi mismo, el analisis de densidad de Kernel, determina dos areas de concentracion de
infracciones o hot spots, localizdndose en las inmediaciones del establecimiento de hosteleria
“Restaurante La Torre” sito en Avd. De los Rosales 48, en el que se concentran el 33% de las
conductas antisociales denunciadas por la Policia Municipal de Méstoles y en los alrededores
del Centro Comercial “Zoco de Parque Coimbra” que se localiza entre las C/Tamarindo y

C/Eucalipto, concentrandose en esta zona el 48% de las infracciones denunciadas.
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Figura 21: Distrito 5 “Coimbra-Guadarrama”. Mapa de densidad de Kernel.
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Fuente: Elaboracidn propia a partir de datos facilitados por Policia Municipal.

Figura 22: Distrito 5 “Coimbra-Guadarrama”. Infracciones distribuidas por calle.
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Fuente: Elaboracion propia a partir de datos facilitados por Policia Municipal de Mdstoles.

El analisis espacio temporal relacionado con la variante turno ofrece la siguiente grafica que
refleja de manera muy explicita que este distrito tiene las caracteristicas de “ciudad

dormitorio” al concentrarse el 95% de las infracciones en el turno de tarde.
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Figura 23: Distrito 5 “Coimbra-Guadarrama”. Grafico de porcentajes de infracciones por turno de

trabajo.
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Fuente: Elaboracion propia a partir de datos facilitados por Policia Municipal de Mdéstoles.

Para completar el analisis espaciotemporal se presentan los resultados obtenidos analizando
las infracciones por consumo de drogas y relaciondndolas con las variables distrito y franja
horaria, identificando que en la franja horaria comprendida entre las 17:00 y las 22:00 se
producen el 96% de las denuncias por infracciones por consumo/tenencia de sustancias
estupefacientes por lo que resulta evidente la necesidad de intensificar la vigilancia en los hot

spots de este distrito en el horario indicado.
Figura 24: Distrito 5 “Coimbra-Guadarrama”. Infracciones distribuidas por franja horaria.

Infracciones por Distrito y por franja horaria
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Fuente: Elaboracion propia a partir de datos facilitados por Policia Municipal de Mdstoles.
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5. CONCLUSIONES.

El analisis de datos en las organizaciones policiales se configura como un elemento prioritario
para elaborar estrategias de prevencidn tanto delictiva como de conductas antisociales. Las
alternativas que ofrece la implementacion de software SIG a las instituciones policiales puede
dotar de elementos objetivos a las personas que deben desarrollar estrategias operativas para
prevenir los hechos delictivos o la comisién de infracciones antisociales. Los procesos de
analisis que se han desarrollado en el presente estudio facilitan la planificacion de los servicios
de prevencion delincuencial en aquellos puntos denominados hot spots y de identificacion de
patrones de horarios en los que se produce mayor concentracién de denuncias por
infracciones por consumo/tenencia de sustancias estupefacientes en via publica. La
implementacion de esta herramienta cumple con el objetivo de reducir las oportunidades
delincuenciales mediante el estudio de los patrones de comportamiento y permite avanzar en
el conocimiento de los delitos y conductas antisociales que se distribuyen espacialmente por
los limites geograficos de cualquier municipio, profundizando mediante su analisis en las

causas que los motivan y las alternativas que se presentan para actuar preventivamente.

El estudio analitico mediante software SIG (QGIS), desarrollado en el presente estudio con los
datos facilitados por la Policia Municipal de Mdstoles, ha permitido desarrollar un sistema
dindmico que se actualiza semanalmente con los datos recopilados en el desarrollo de la

funcién policial, con capacidad de identificar hot spots y patrones temporales. Por tanto, se

cumplen los objetivos que motivaron el presente trabajo de estudio, ya que la informacién
obtenida y posteriormente interpretada es convertida en inteligencia permitiendo de esta
manera: planificar las plantillas y distribuirlas en turnos en funcién de la carga objetiva de
trabajo, elaborar estrategias preventivas para problematicas concretas como la estudiada,
dirigir los recursos policiales a los denominados hot spots, establecer horas concretas de
vigilancia en base a patrones de horarios objetivos. En definitiva, la implementacién de SIG
permite a las instituciones policiales afrontar el presente y futuro inmediato ofreciendo a la
ciudadania una mayor especializacion en herramientas digitales que supondrdn una evolucién
en materia de seguridad, aportando mayor eficiencia e incrementando la eficacia en los planes

preventivos que se desarrollen.
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Vistas las ventajas que ofrece la implementacion de los SIG, se formulan los siguientes
inconvenientes: la evidente necesidad de asumir un coste por inversién en dispositivos
informaticos, los costes por adquisicion de licencias de software especifico SIG, la formacién
continua de agentes de policia para llegar a alcanzar capacidades de andlisis que incrementen
exponencialmente la efectividad y eficiencia en la gestidn de los recursos policiales, asi como
la necesidad de desarrollar aplicaciones informaticas para la gestidon y almacenamiento de los

datos necesarios para implementarlos en los SIG.

Asi mismo, las oportunidades que ofrecen los SIG también pueden ser aprovechadas por
personas con objetivos ilicitos, utilizando dicho software para detectar patrones de vigilancia
policial en puntos que ellos interpretarian como hot spots por la intensiva vigilancia policial,

asi como filtrando horarios de vigilancia policial.
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Anexo A. Titulo del anexo

Tabla 1. Tabla de Infracciones ano 2022
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Av. de la Constitucion, 74, .
es 40.3273288 | -3.8595654 | 28931 Mdstoles, Madrid, Spain | 9:58 MANANA
C. Badajoz, 16, 28931
es 40.3258411 | -3.8600028 Méstoles, Madrid, Spain 15:53 TARDE
C. de la Independencia, 8, .
es 40.3229799 | -3.8622296 | 28931 Mdstoles, Madrid, Spain | 10:00 MANANA
C. Canarias, 10, 28937 .
es 40.324212 | -3.8607715 Méstoles, Madrid, Spain 12:12 MANANA
C. Canarias, 1, 28931 .
es 40.3253243 | -3.8617723 Méstoles, Madrid, Spain 12:15 MANANA
Pl. del Pradillo, 4, 28931
es 40.3229658 | -3.8637517 Méstoles, Madrid, Spain 16:50 TARDE
Tr.2 de Castellén, 3, 28938
es 40.3213005 | -3.8622139 Mdstoles, Madrid, Spain 19:20 TARDE
C. de los Reyes Catdlicos, 1, .
es 40.3217458 | -3.8626829 | 28938 Mdstoles, Madrid, Spain | 11:25 MANANA
C. Juan Ocafia, 11, 28931
es 40.3233352 | -3.8676977 Méstoles, Madrid, Spain 17:00 TARDE
C. Juan Ocafia, 9, 28931
es 40.3233405 | -3.8675386 Méstoles, Madrid, Spain 23:57 NOCHE
Av. del dos de Mayo, 54,
es 40.3201941 | -3.8726559 | 28934 Mdstoles, Madrid, Spain | 18:20 TARDE
C. Desarrollo, 18, 28938
es 40.3172939 | -3.8657337 Mostoles, Madrid, Spain 21:15 TARDE
C. Paris, 7, 28938 Méstoles,
es 40.3158152 | -3.8621501 Madrid, Spain 21:05 TARDE
C. Soria, 3, 28934 Méstoles,
es 40.3208595 | -3.873533 Madrid, Spain 21:55 TARDE
C. Desarrollo, 16, 28938
es 40.3176411| -3.865857 Méstoles, Madrid, Spain 3:25 NOCHE
C. Santander, 3, 28931
es 40.3257563 | -3.8628488 Mostoles, Madrid, Spain 1:00 NOCHE
Tr.2 de Castellén, 2, 28938
es 40.3213974 | -3.8630704 Méstoles, Madrid, Spain 15:15 TARDE
C. Castell6n, 11, 28937
es 40.3201729 | -3.8605599 Mdstoles, Madrid, Spain 15:15 TARDE
Av. de la Constitucion, 72,
es 40.3272953 | -3.8601299 | 28931 Mdstoles, Madrid, Spain | 17:00 TARDE
C. del Alcalde de Zalamea, 4,
es 40.3198243 | -3.8660617 | 28938 Mdstoles, Madrid, Spain | 18:00 TARDE
C. Canarias, 14, 28937 .
es 40.3241099 | -3.8606124 Méstoles, Madrid, Spain 12:05 MANANA
C. Canarias, 12, 28937
es 40.3241187 | -3.8606559 Mdstoles, Madrid, Spain 21:30 TARDE
C. Canarias, 9, 28937
es 40.3243396 | -3.8606967 Méstoles, Madrid, Spain 21:30 TARDE
C. Badajoz, 14, 28931
es 40.32591 -3.86029 Mdstoles, Madrid, Spain 16:30 TARDE
C. Soria, 1, 28934 Méstoles,
es 40.3206643 | -3.8734224 Madrid, Spain 20:30 TARDE
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es 40.323377 | -3.8674371 Mdstoles, Madrid, Spain 20:00 1 TARDE
C. Juan Ocafia, 5, 28931
es 40.3233458 | -3.8673795 Mdstoles, Madrid, Spain 20:40 1 TARDE
C. Canarias, 3, 28937
es 40.3247689 | -3.8611162 Mdstoles, Madrid, Spain 20:40 1 TARDE
C. Soria, 9, 28934 Méstoles,
es 40.3212471 | -3.8737902 Madrid, Spain 21:20 1 TARDE
C. Soria, 7, 28934 Méstoles,
es 40.3211103 | -3.8737169 Madrid, Spain 21:30 1 TARDE
C. Soria, 5, 28934 Méstoles,
es 40.3209769 | -3.8736196 Madrid, Spain 20:45 1 TARDE
C. Agustina de Aragén, 31, .
es 40.3211794 | -3.8644451 | 28931 Méstoles, Madrid, Spain | 8:15 1 MANANA
C. Villaamil, 50, 28934
es 40.3214036 | -3.8701575 Méstoles, Madrid, Spain 19:47 1 TARDE
C. Villaamil, 48, 28934
es 40.3214243| -3.8700906 Méstoles, Madrid, Spain 19:15 1 TARDE
C. de Isaac Peral, 11, 28937
es 40.3211052 | -3.8580035 Méstoles, Madrid, Spain 21:20 1 TARDE
C. de Isaac Peral, 9, 28937
es 40.3211473| -3.8581808 Mdstoles, Madrid, Spain 21:20 1 TARDE
os C. Fortuny, 3, 28932 Méstoles,
40.3278027 | -3.8640745 Madrid, Spain 21:35 2 TARDE
es Federico Cantero Villamil, 4,
40.3417512 | -3.8799521 | 28935 Mdstoles, Madrid, Spain | 16:35 2 TARDE
os C. Fragua, 2, 28933 Mdéstoles,
40.3412713 | -3.8628659 Madrid, Spain 2:45 2 NOCHE
es Federico Cantero Villamil, 14,
40.3421844 | -3.879888 |28935 Mdstoles, Madrid, Spain | 17:54 2 TARDE
os C. Carcavilla, 9 2893_3
40.3275144 | -3.8685787 Mostoles, Madrid, Spain 21:45 2 TARDE
os C. Carcavilla, 7 28933
40.3273555 | -3.868002 Mdstoles, Madrid, Spain 21:45 2 TARDE
os C. Fortuny, 1, 28932 Mostoles, .
40.3277382 | -3.8638559 Madrid, Spain 12:05 2 MANANA
os C. Clavel, 33, 28933 Mostoles, .
40.3371627 | -3.8654431 Madrid, Spain 11:20 2 MANANA
os C. Clavel, 31, 28933 Mostoles, .
40.3372026 | -3.8656807 Madrid, Spain 11:20 2 MANANA
os C. Dalia, 9, 28933 Mostoles, .
40.3389001 | -3.8670613 Madrid, Spain 11:22 2 MANANA
os C. Petunia, 19_, 28933_ ~
40.3379941 | -3.8673373 Méstoles, Madrid, Spain 11:10 2 MANANA
os C. Pintor Murillo, 8, 28933 .
40.3283316 | -3.867719 Méstoles, Madrid, Spain 12:00 2 MANANA
os C. Fatima, 2, 28932 Méstoles,
40.3285374 | -3.8614637 Madrid, Spain 20:27 2 TARDE
os C. Violeta, 13, 28933 .
40.3380692 | -3.8664111 Méstoles, Madrid, Spain 11:40 2 MANANA
os P.° de Goya, 5, 28932 .
40.3277783 | -3.8631982 Méstoles, Madrid, Spain 12:25 2 MANANA
os C. Violeta, 22, 28933
40.3388244 | -3.8655605 Mdstoles, Madrid, Spain 20:30 2 TARDE
os C. Echegaray, 10, 28932
40.329176 | -3.8616649 Mdstoles, Madrid, Spain 19:45 2 TARDE
os C. Echegaray, 12, 28932
40.3295068 | -3.8617511 Mdstoles, Madrid, Spain 19:45 2 TARDE
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40.3304229 | -3.8719491 | 28933 Mdstoles, Madrid, Spain | 23:15 2 NOCHE
os C. Pintor Velazquez, 25,
40.3298599 | -3.873206 |28935 Mdstoles, Madrid, Spain | 19:20 2 TARDE
os C. Pintor Velazquez, 27,
40.3305515 | -3.8722993 | 28933 Mdstoles, Madrid, Spain | 18:50 2 TARDE
es C. de Cervantes, 20, 28932 .
40.3284569 | -3.860819 Mdstoles, Madrid, Spain 8:05 2 MANANA
os C. Pintor Velazquez, 21,
40.3302686 | -3.8718607 | 28933 Mdstoles, Madrid, Spain | 20:45 2 TARDE
es C.de Cervantes,.18, 28932
40.3285947 | -3.860892 Méstoles, Madrid, Spain 20:15 2 TARDE
os C. Violeta, 10, 28933 .
40.3364913 | -3.8667291 Méstoles, Madrid, Spain 11:30 2 MANANA
Av. del Alcalde de Méstoles,
es 35, 28933 Mdstoles, Madrid,
40.3342527 | -3.8726307 Spain 11:50 2 MANANA
os P.° de Goya, 7, 28932 .
40.3281134 | -3.8635021 Méstoles, Madrid, Spain 8:40 2 MANANA
os C. Becquer, 6, 28932
40.3309063 | -3.8579428 Méstoles, Madrid, Spain 4:00 2 NOCHE
os C. Pintor Velazquez, 12,
40.3324922 | -3.8663577 | 28932 Mdstoles, Madrid, Spain | 21:30 2 TARDE
os C. Pintor Velazquez, 14,
40.3319715 | -3.8675861 | 28933 Mdstoles, Madrid, Spain | 21:20 2 TARDE
os C. Pintor Velazquez, 16,
40.3318534 | -3.8692445 | 28933 Mdstoles, Madrid, Spain | 21:20 2 TARDE
os C. Salcillo, 7, 28932 Mostoles, ~
40.3338995 | -3.8648394 Madrid, Spain 13:20 2 MANANA
os C. Pintor Velazquez, 10,
40.3325806 | -3.8659517 | 28932 Mdstoles, Madrid, Spain | 19:30 2 TARDE
Av. del Alcalde de Méstoles,
es 29, 28933 Mdstoles, Madrid,
40.3347722 | -3.8683892 Spain 6:10 2 NOCHE
os C. Pintor Murillo, 20, 28933 .
40.3273793 | -3.8702616 Mdstoles, Madrid, Spain 9:30 2 MANANA
os C. Pintor Murillo, 10, 28933 .
40.328332 | -3.8679704 Mdstoles, Madrid, Spain 9:10 2 MANANA
os C. Echegaray, 7, 28932
40.3287414 | -3.8623683 Méstoles, Madrid, Spain 19:30 2 TARDE
os C. Echegaray, 11, 28932
40.3297138 | -3.8632635 Méstoles, Madrid, Spain 6:35 2 NOCHE
es C. del Pintor el Greco, 11,
40.33039 -3.86835 | 28933 Mdstoles, Madrid, Spain | 20:25 2 TARDE
es C. Becquer, 1, 28932
40.3306771 | -3.8571761 Méstoles, Madrid, Spain 3:45 2 NOCHE
os C. Ricardo de la Vega, 8,
40.3290204 | -3.8623695 | 28932 Mdstoles, Madrid, Spain | 19:40 2 TARDE
os C. Echegaray, 9, 28932
40.3297469 | -3.8630286 Méstoles, Madrid, Spain 17:45 2 TARDE
os C. Crisantemo, 2, 28933
40.3369097 | -3.8641125 Méstoles, Madrid, Spain 19:30 2 TARDE
os C. Crisantemo, 1, 28933
40.3373643 | -3.8633453 Mdstoles, Madrid, Spain 19:30 2 TARDE
os C. Crisantemo, 3, 28933
40.33737 -3.86376 Mostoles, Madrid, Spain 19:30 2 TARDE
os C. Crisantemo, 5, 28933
40.33737 -3.86376 Mdstoles, Madrid, Spain 19:30 2 TARDE
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40.3366367 | -3.862875 Mdstoles, Madrid, Spain 19:30 2 TARDE
os C. Margarita, 9, 28933
40.3373142 | -3.8633073 Mdstoles, Madrid, Spain 19:30 2 TARDE
os C. Granada, 1, 28935
40.3280829 | -3.8805828 Mdstoles, Madrid, Spain 17:00 2 TARDE
es C.de Cervantes,_16, 28932
40.3286433 | -3.8605154 Mdstoles, Madrid, Spain 1:25 2 NOCHE
os C. Ricardo de la Vega, 6,
40.3286972 | -3.8627068 | 28932 Mdstoles, Madrid, Spain | 20:50 2 TARDE
os C. Echegaray, 8, 28932
40.32859 -3.86218 Mdstoles, Madrid, Spain 21:10 2 TARDE
os C. Echegaray, 6, 28932
40.32839 -3.86253 Mdstoles, Madrid, Spain 20:25 2 TARDE
os C. Ricardo de la Vega, 1, .
40.3289895 | -3.8630563 | 28932 Mbstoles, Madrid, Spain | 10:45 2 MANANA
os C. de Cervantes,_ 1, 289_32
40.3290956 | -3.8591229 Mdstoles, Madrid, Spain 3:45 2 NOCHE
os C. Ricardo de la Vega, 3,
40.32887 -3.86322 | 28932 M6stoles, Madrid, Spain | 20:25 2 TARDE
os Av. del Alcalde de Mdstoles, 5, ~
40.3321256 | -3.8583066 | 28932 Mdstoles, Madrid, Spain | 8:05 2 MANANA
os C. Tulipan, 38, 28933
40.3394323 | -3.8665677 Méstoles, Madrid, Spain 17:20 2 TARDE
Av. de la Onu, 60, 28936
es 40.318308 | -3.8492442 Méstoles, Madrid, Spain 20:30 3 TARDE
Av. Carlos V, 47, 28938
es 40.3140876 | -3.8568876 Mdstoles, Madrid, Spain 20:30 3 TARDE
Av. de Felipe Il, 20, 28936
es 40.3233321 | -3.8521738 Méstoles, Madrid, Spain 1:30 3 NOCHE
Av. de la Onu, 62, 28936 .
es 40.318326 | -3.8492267 Mdstoles, Madrid, Spain 11:40 3 MANANA
Av. de la Onu, 64, 28936 .
es 40.3185516 | -3.8494627 Mdstoles, Madrid, Spain 11:35 3 MANANA
C. Viena, 1, 28938 Mostoles,
es 40.314448 | -3.8557303 Madrid, Spain 20:30 3 TARDE
C. Viena, 3, 28938 Mostoles,
es 40.3143421 | -3.8556445 Madrid, Spain 20:30 3 TARDE
C. de Sim6n Hernandez, 66,
es 40.3196077 | -3.8557763 | 28936 Mdstoles, Madrid, Spain | 23:30 3 NOCHE
C. de Simon Hernandez, 68, .
es 40.3191348 | -3.855132 |28936 Mdstoles, Madrid, Spain | 12:50 3 MANANA
Av. de la Onu, 66, 28936
es 40.3185812 | -3.8499884 Madrid, Spain 23:50 3 NOCHE
Av. de la Via Lactea, 9, 28938
es 40.3072444 | -3.8587066 Méstoles, Madrid, Spain 21:00 3 TARDE
C. de los Hermanos Pinzén,
17, 28936 Mdstoles, Madrid,
es 40.322711 | -3.8522042 Spain 21:45 3 TARDE
C. Baleares, 25, 28937
es 40.3247684 | -3.8563447 Méstoles, Madrid, Spain 19:40 3 TARDE
Av. de la Onu, 58, 28936
es 40.3183276 | -3.8492251 Mdstoles, Madrid, Spain 20:40 3 TARDE
C. Nazaret, 9, 28936 Mostoles, ~
es 40.3292186 | -3.8535858 Madrid, Spain 14:10 3 MANANA
C. Empecinado, 64, 28936
es 40.3208571 | -3.852238 Mdstoles, Madrid, Spain 18:15 3 TARDE
Av. Carlos V, 45, 28938
es 40.314097 | -3.8563447 Mdstoles, Madrid, Spain 19:14 3 TARDE
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es 40.3155256 | -3.8540516 Mdstoles, Madrid, Spain 1:30 3 NOCHE
Av. Cerro Prieto, 20, 28931
es 40.3266447 | -3.8572831 Mdstoles, Madrid, Spain 21:30 3 TARDE
C. Barcelona, 37, 28936
es 40.3258834 | -3.8525923 Mdstoles, Madrid, Spain 20:10 3 TARDE
C. de la Libertad, 37, 28936
es 40.3260698 | -3.8533721 Mdstoles, Madrid, Spain 20:13 3 TARDE
C. Empecinado, 66, 28936
es 40.3202306 | -3.8516179 Mdstoles, Madrid, Spain 20:30 3 TARDE
C. Empecinado, 68, 28936
es 40.3203507 | -3.8518821 Méstoles, Madrid, Spain 20:30 3 TARDE
C. Sao Paulo, 1, 28936
es 40.3161986 | -3.8518605 Méstoles, Madrid, Spain 20:10 3 TARDE
C. Empecinado, 70, 28936
es 40.3205809 | -3.8515831 Méstoles, Madrid, Spain 23:15 3 NOCHE
C. Empecinado, 72, 28936
es 40.3207667 | -3.851379 Méstoles, Madrid, Spain 23:15 3 NOCHE
Pl. del Sol, 1, 28938 Mdstoles,
es 40.3096465 | -3.8667406 Madrid, Spain 21:30 3 TARDE
Av. de la Via Lactea, 11,
es 40.3075252 | -3.8585295 28938 Madrid, Spain 23:46 3 NOCHE
Pl. del Sol, 3, 28938 Mostoles,
es 40.3099651 | -3.8657978 Madrid, Spain 18:30 3 TARDE
Pl. del Sol, 5, 28938 Mostoles,
es 40.3073726 | -3.8634239 Madrid, Spain 18:30 3 TARDE
Av. de la Osa Menor, 38,
es 40.3098366 | -3.8602466 | 28938 Mdstoles, Madrid, Spain | 18:25 3 TARDE
Av. Carlos V, 3, 28936 5
es 40.32362 | -3.8497656 Mostoles, Madrid, Spain 12:30 3 MANANA
C. Roma, 3, 28938 Mostoles,
es 40.3169869 | -3.8692436 Madrid, Spain 14:00 4 MANANA
C. Alfonso XlI, 5, 28934
es 40.3188131 | -3.8751202 Méstoles, Madrid, Spain 13:20 4 MANANA
C. Roma, 1, 28938 Mdstoles,
es 40.3171691 | -3.8693779 Madrid, Spain 20:15 4 TARDE
C/ Marcelino Camacho, 20,
28938 Mdstoles, Madrid,
es 40.3108704 | -3.8720159 Spain 17:54 4 TARDE
C. Benito Pérez Galdds, 5,
28935 Mdéstoles, Madrid,
es 40.3215824 | -3.8761568 Spain 10:05 4 MANANA
C. Larra, 1, 28935 Modstoles,
es 40.3230762 | -3.8795101 Madrid, Spain 12:50 4 MANANA
C. de Azorin, 33, 28935
es 40.3209449 | -3.8790879 Méstoles, Madrid, Spain 12:25 4 MANANA
Av. de lker Casillas, 1, 28935
es 40.3235215 | -3.8746379 Méstoles, Madrid, Spain 13:15 4 MANANA
Av. Olimpica, 25, 28935
es 40.3297223 | -3.8832698 Méstoles, Madrid, Spain 1:30 4 NOCHE
Av. de Portugal, 90, 28935
es 40.3202739| -3.877066 Méstoles, Madrid, Spain 13:45 4 MANANA
C. Pintor Velazquez, 63, 28935
es 40.3216916 | -3.8812778 Méstoles, Madrid, Spain 11:28 4 MANANA
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Prevencion de conductas antisociales

Av. de lker Casillas, 2, 28935
es 40.32543 -3.87832 Méstoles, Madrid, Spain 2:26 4 NOCHE
Av. de lker Casillas, 4, 28935
es 40.3257199 | -3.87867 Méstoles, Madrid, Spain 0:30 4 NOCHE
C. Almeria, 1, 28935 Mdstoles,
es 40.3259544 | -3.881062 Madrid, Spain 22:30 4 TARDE
C. Alfonso XlI, 5, 28934
es 40.3188131 | -3.8751202 Méstoles, Madrid, Spain 20:20 4 TARDE
Av. de lker Casillas, 6, 28935
es 40.3253213 | -3.8789439 Méstoles, Madrid, Spain 23:50 4 NOCHE
Av. de lker Casillas, 8, 28935
es 40.325331 | -3.8790302 Méstoles, Madrid, Spain 2:10 4 NOCHE
Av. de lker Casillas, 10, 28935
es 40.3250642 | -3.8772085 Méstoles, Madrid, Spain 1:30 4 NOCHE
Av. de Portugal, 88, 28935
es 40.3204071 | -3.8771409 Méstoles, Madrid, Spain 20:32 4 TARDE
C. de Azorin, 39, 28935
es 40.3207568 | -3.8796562 Méstoles, Madrid, Spain 22:00 4 TARDE
C. Rio Tormes, 5, 28935
es 40.3177367 | -3.8762188 Méstoles, Madrid, Spain 21:00 4 TARDE
C. Rio Tormes, 7, 28935
es 40.3176191 | -3.8763343 Méstoles, Madrid, Spain 21:00 4 TARDE
PIl. de Arroyomolinos, 1, 28938
es 40.3172727 | -3.8682866 Méstoles, Madrid, Spain 20:45 4 TARDE
PIl. de Arroyomolinos, 3, 28938
es 40.3168651 | -3.8686031 Méstoles, Madrid, Spain 20:45 4 TARDE
PIl. de Arroyomolinos, 5, 28938
es 40.3167293 | -3.8682074 Moéstoles, Madrid, Spain 20:45 4 TARDE
C. Ciclista David Gea, 1, 28935
es 40.32708 -3.88657 Méstoles, Madrid, Spain 21:15 4 TARDE
Calle Coronel de Palma, 3,
28934 Mdéstoles, Madrid,
es 40.3177009 | -3.8725261 Spain 23:40 4 NOCHE
C. Rio Segura, 18, 28935
es 40.3126797 | -3.877783 Moéstoles, Madrid, Spain 21:15 4 TARDE
C. Rio Segura, 16, 28935
es 40.3126872 | -3.8776512 Moéstoles, Madrid, Spain 21:15 4 TARDE
C. Rio Segura, 14, 28935
es 40.3127905 | -3.877387 Méstoles, Madrid, Spain 21:15 4 TARDE
Av. de Portugal, 84, 28935
es 40.320705 | -3.8764974 Moéstoles, Madrid, Spain 3:45 4 NOCHE
Av. Olimpica, 24, 28935
es 40.3294204 | -3.8838899 Méstoles, Madrid, Spain 20:05 4 TARDE
C. de Joaquin Blume, 14,
28935 Mdéstoles, Madrid,
es 40.3287494 | -3.8849805 Spain 22:10 4 TARDE
Finca Liana Mdstoles Park, Av.
de Portugal, s/n, 28934
es 40.3237573 | -3.8753476 Méstoles, Madrid, Spain 2:05 4 NOCHE
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40.3212845

-3.8759893

C. Benito Pérez Galdds, 1,
28935 Mdéstoles, Madrid,
Spain

Juan Carlos Hurtado Castafio
Analisis de datos en organizaciones policiales:
Prevencion de conductas antisociales

1:50

NOCHE

es

40.3214833

-3.8759334

C. Benito Pérez Galdds, 3,
28935 Mdéstoles, Madrid,
Spain

1:05

NOCHE

es

40.3253504

-3.8792029

Av. de lker Casillas, 12, 28935
Méstoles, Madrid, Spain

0:16

NOCHE

es

40.321691

-3.8763977

C. Benito Pérez Galdds, 7,
28935 Mdéstoles, Madrid,
Spain

0:45

NOCHE

es

40.3218461

-3.8764843

C. Benito Pérez Galdds, 9,
28935 Mdéstoles, Madrid,
Spain

1:20

NOCHE

es

40.3225268

-3.8770422

C. Benito Pérez Galdos, 11,
28935 Mdstoles, Madrid,
Spain

2:45

NOCHE

es

40.3227259

-3.8783556

C. Benito Pérez Galdos, 13,
28935 Moéstoles, Madrid,
Spain

0:20

NOCHE

es

40.3243523

-3.879156

C. Benito Pérez Galdos, 15,
28935 Mdstoles, Madrid,
Spain

2:00

NOCHE

es

40.325671

-3.8792649

Av. de lker Casillas, 14, 28935
Mostoles, Madrid, Spain

1:45

NOCHE

es

40.3256105

-3.8793189

Av. de Iker Casillas, 16, 28935
Méstoles, Madrid, Spain

2:12

NOCHE

es

40.3156578

-3.8784486

C. Dr. Luis Montes, 6, 28935
Méstoles, Madrid, Spain

2:05

NOCHE

es

40.3265113

-3.8792918

C. Maestros, 1, 28935
Méstoles, Madrid, Spain

20:00

TARDE

es

40.3263526

-3.8798686

C. Benito Pérez Galdos, 25,
28935 Mdéstoles, Madrid,
Spain

20:00

TARDE

es

40.3256832

-3.8792931

C. Benito Pérez Galdos, 23,
28935 Mdéstoles, Madrid,
Spain

20:00

TARDE

es

40.3207229

-3.8768586

Av. de Portugal, 86, 28935
Méstoles, Madrid, Spain

23:35

NOCHE

es

40.3215729

-3.8808099

C. Pintor Velazquez, 67, 28935
Méstoles, Madrid, Spain

11:25

MANANA

es

40.3101463

-3.9209005

Av. de los Rosales, 123,
28935 Parque Coimbra,
Madrid, Spain

18:05

TARDE

es

40.3063215

-3.9296198

Av. de los Rosales, 54, 28935
Parque Coimbra, Madrid,
Spain

18:05

TARDE

es

40.3065836

-3.9289755

Av. de los Rosales, 48, 28935
Parque Coimbra, Madrid,
Spain

19:31

TARDE

es

40.3055471

-3.9301884

Av. de los Rosales, 40, 28935
Parque Coimbra, Madrid,
Spain

19:31

TARDE
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40.3069265

-3.9292571

Av. de los Rosales, 77, 28935
Parque Coimbra, Madrid,
Spain

Juan Carlos Hurtado Castafio
Analisis de datos en organizaciones policiales:
Prevencion de conductas antisociales

19:30

TARDE

es

40.309776

-3.9234252

C. del Tamarindo, 1, 28935
Parque Coimbra, Madrid,
Spain

21:05

TARDE

es

40.3061465

-3.9302378

Av. de los Rosales, 75, 28935
Parque Coimbra, Madrid,
Spain

20:09

TARDE

es

40.3059638

-3.9304125

Av. de los Rosales, 73, 28935
Parque Coimbra, Madrid,
Spain

20:08

TARDE

es

40.3130963

-3.9253255

C. del Eucalipto, 28935
Parque Coimbra, Madrid,
Spain

21:10

TARDE

es

40.3058207

-3.9299092

Av. de los Rosales, 46, 28935
Parque Coimbra, Madrid,
Spain

11:15

MANANA

es

40.3099906

-3.9237377

C. del Tamarindo, 3, 28935
Parque Coimbra, Madrid,
Spain

17:00

TARDE

es

40.3100247

-3.9240295

C. del Tamarindo, 5, 28935
Parque Coimbra, Madrid,
Spain

17:00

TARDE

es

40.3117918

-3.9386625

C. del Ferrocarril, 1, 28935
Méstoles, Madrid, Spain

21:20

TARDE

es

40.3154635

-3.925871

C. del Almendro, 114, 28935
Parque Coimbra, Madrid,
Spain

19:20

TARDE

es

40.312223

-3.9337068

P.° del Arroyo, 28935 Parque
Coimbra, Madrid, Spain

17:45

TARDE

es

40.3126774

-3.9221987

C. del Tamarindo, 44, 28935
Parque Coimbra, Madrid,
Spain

21:10

TARDE

es

40.3126111

-3.9229763

C. del Tamarindo, 40, 28935
Parque Coimbra, Madrid,
Spain

21:10

TARDE

es

40.3124427

-3.923089

C. del Tamarindo, 38, 28935
Parque Coimbra, Madrid,
Spain

21:10

TARDE

es

40.3116139

-3.9230069

C. del Tamarindo, 32, 28935
Parque Coimbra, Madrid,
Spain

20:20

TARDE

es

40.3129926

-3.9214478

C. del Tamarindo, 33, 28935
Parque Coimbra, Madrid,
Spain

21:40

TARDE

es

40.3129625

-3.9220702

C. del Tamarindo, 27, 28935
Parque Coimbra, Madrid,
Spain

21:40

TARDE

Tabla 2. indice de vecino mas cercano.

1

54.26472801

104.8401501

0.51759491

78.38409675

119.21758245866

0.65748772232
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Prevencion de conductas antisociales

3 96.24145763 168.7852679 0.57020058
4 62.81137246 127.5804421 0.49232759692
5 102.3664885 140.2965105 0.729643867

Tabla 3. Distrito 1 “Centro”.

(COUNTRY | LATITUD Y | LONGITUD X

DISTRITO| TURNO |

Av. de la Constitucion, 74, .
es 40.3273288 | -3.8595654 | 28931 Méstoles, Madrid, Spain | 9:58 MANANA
C. Badajoz, 16, 28931
es 40.3258411 | -3.8600028 Méstoles, Madrid, Spain 15:53 TARDE
C. de la Independencia, 8, .
es 40.3229799 | -3.8622296 | 28931 Méstoles, Madrid, Spain | 10:00 MANANA
C. Canarias, 10, 28937 .
es 40.324212 | -3.8607715 Méstoles, Madrid, Spain 12:12 MANANA
C. Canarias, 1, 28931 .
es 40.3253243 | -3.8617723 Méstoles, Madrid, Spain 12:15 MANANA
PI. del Pradillo, 4, 28931
es 40.3229658 | -3.8637517 Méstoles, Madrid, Spain 16:50 TARDE
Tr.2 de Castellon, 3, 28938
es 40.3213005 | -3.8622139 Méstoles, Madrid, Spain 19:20 TARDE
C. de los Reyes Catolicos, 1, .
es 40.3217458 | -3.8626829 | 28938 Mdstoles, Madrid, Spain | 11:25 MANANA
C. Juan Ocafia, 11, 28931
es 40.3233352 | -3.8676977 Méstoles, Madrid, Spain 17:00 TARDE
C. Juan Ocafia, 9, 28931
es 40.3233405 | -3.8675386 Méstoles, Madrid, Spain 23:57 NOCHE
Av. del dos de Mayo, 54,
es 40.3201941 | -3.8726559 | 28934 Mdstoles, Madrid, Spain | 18:20 TARDE
C. Desarrollo, 18, 28938
es 40.3172939 | -3.8657337 Méstoles, Madrid, Spain 21:15 TARDE
C. Paris, 7, 28938 Méstoles,
es 40.3158152 | -3.8621501 Madrid, Spain 2105 TARDE
C. Soria, 3, 28934 Méstoles,
es 40.3208595 | -3.873533 Madrid, Spain 21:55 TARDE
C. Desarrollo, 16, 28938
es 40.3176411 | -3.865857 Mdstoles, Madrid, Spain 3:25 NOCHE
C. Santander, 3, 28931
es 40.3257563 | -3.8628488 Méstoles, Madrid, Spain 1:00 NOCHE
Tr.2 de Castellén, 2, 28938
es 40.3213974 | -3.8630704 Méstoles, Madrid, Spain 15:15 TARDE
C. Castell6n, 11, 28937
es 40.3201729 | -3.8605599 Méstoles, Madrid, Spain 15:15 TARDE
Av. de la Constitucion, 72,
es 40.3272953 | -3.8601299 | 28931 Mdstoles, Madrid, Spain | 17:00 TARDE
C. del Alcalde de Zalamea, 4,
es 40.3198243 | -3.8660617 | 28938 Mdstoles, Madrid, Spain | 18:00 TARDE
C. Canarias, 14, 28937 .
es 40.3241099 | -3.8606124 Méstoles, Madrid, Spain 12:05 MANANA
C. Canarias, 12, 28937
es 40.3241187 | -3.8606559 Méstoles, Madrid, Spain 21:30 TARDE
C. Canarias, 9, 28937
es 40.3243396 | -3.8606967 Mdstoles, Madrid, Spain 21:30 TARDE
C. Badajoz, 14, 28931
es 40.32591 -3.86029 Méstoles, Madrid, Spain 16:30 TARDE
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Juan Carlos Hurtado Castafio
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es 40.3206643 | -3.8734224 Madrid, Spain 20:30 1 TARDE
C. Juan Ocafa, 7, 28931
es 40.323377 | -3.8674371 Méstoles, Madrid, Spain 20:00 1 TARDE
C. Juan Ocafia, 5, 28931
es 40.3233458 | -3.8673795 Mdstoles, Madrid, Spain 20:40 1 TARDE
C. Canarias, 3, 28937
es 40.3247689 | -3.8611162 Méstoles, Madrid, Spain 20:40 1 TARDE
C. Soria, 9, 28934 Méstoles,
es 40.3212471 | -3.8737902 Madrid, Spain 21:20 1 TARDE
C. Soria, 7, 28934 Méstoles,
es 40.3211103 | -3.8737169 Madrid, Spain 21:30 1 TARDE
C. Soria, 5, 28934 Méstoles,
es 40.3209769 | -3.8736196 Madrid, Spain 20:45 1 TARDE
C. Agustina de Aragén, 31, .
es 40.3211794 | -3.8644451 | 28931 Méstoles, Madrid, Spain | 8:15 1 MANANA
C. Villaamil, 50, 28934
es 40.3214036 | -3.8701575 Méstoles, Madrid, Spain 19:47 1 TARDE
C. Villaamil, 48, 28934
es 40.3214243 | -3.8700906 Méstoles, Madrid, Spain 19:15 1 TARDE
C. de Isaac Peral, 11, 28937
es 40.3211052 | -3.8580035 Méstoles, Madrid, Spain 21:20 1 TARDE
C. de Isaac Peral, 9, 28937
es 40.3211473| -3.8581808 Méstoles, Madrid, Spain 21:20 1 TARDE

Tabla 4. Distrito 2 “Norte-Universidad”.

es

C. Fortuny, 3, 28932 Mdstoles,

40.3278027 | -3.8640745 Madrid, Spain 21:35 2 TARDE
s Federico Cantero ViII_amiI, 4,_

40.3417512 | -3.8799521 | 28935 Mdstoles, Madrid, Spain | 16:35 2 TARDE
os C. Fragua, 2, 28933 Méstoles,

40.3412713 | -3.8628659 Madrid, Spain 2:45 2 NOCHE
es Federico Cantero Villamil, 14,

40.3421844 | -3.879888 | 28935 Mdstoles, Madrid, Spain | 17:54 2 TARDE
os C. Carcavilla, 9 2893_3

40.3275144 | -3.8685787 Mdstoles, Madrid, Spain 21:45 2 TARDE
es C. Carcavilla, 7 2893_3

40.3273555 | -3.868002 Méstoles, Madrid, Spain 21:45 2 TARDE
os C. Fortuny, 1, 28932 Mostoles, ~

40.3277382 | -3.8638559 Madrid, Spain 12:05 2 MANANA
es C. Clavel, 33, 28933 Mostoles, .

40.3371627 | -3.8654431 Madrid, Spain 11:20 2 MANANA
os C. Clavel, 31, 28933 Mostoles, .

40.3372026 | -3.8656807 Madrid, Spain 11:20 2 MANANA
es C. Dalia, 9, 28933 Mostoles, .

40.3389001 | -3.8670613 Madrid, Spain 11:22 2 MANANA
os C. Petunia, 19, 28933 .

40.3379941 | -3.8673373 Méstoles, Madrid, Spain 11:10 2 MANANA
es C. Pintor Murillo, 8, 28933 .

40.3283316 | -3.867719 Méstoles, Madrid, Spain 12:00 2 MANANA
os C. Fatima, 2, 28932 Méstoles,

40.3285374 | -3.8614637 Madrid, Spain 20:27 2 TARDE
os C. Violeta, 13, 28933 ~

40.3380692 | -3.8664111 Méstoles, Madrid, Spain 11:40 2 MANANA
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P.° de Goya, 5, 28932
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40.3277783 | -3.8631982 Mdstoles, Madrid, Spain 12:25 2 MANANA
os C. Violeta, 22, 28933
40.3388244 | -3.8655605 Mdstoles, Madrid, Spain 20:30 2 TARDE
os C. Echegaray, 10, 28932
40.329176 | -3.8616649 Mdstoles, Madrid, Spain 19:45 2 TARDE
os C. Echegaray, 12, 28932
40.3295068 | -3.8617511 Mdstoles, Madrid, Spain 19:45 2 TARDE
os C. Pintor Velazquez, 23,
40.3304229 | -3.8719491 | 28933 Mdstoles, Madrid, Spain | 23:15 2 NOCHE
es C. Pintor Velazquez, 25,
40.3298599 | -3.873206 |28935 Mdstoles, Madrid, Spain | 19:20 2 TARDE
os C. Pintor Velazquez, 27,
40.3305515 | -3.8722993 | 28933 Méstoles, Madrid, Spain | 18:50 2 TARDE
os C. de Cervantes, 20, 28932 .
40.3284569 | -3.860819 Méstoles, Madrid, Spain 8:05 2 MANANA
os C. Pintor Velazquez, 21,
40.3302686 | -3.8718607 | 28933 Mbstoles, Madrid, Spain | 20:45 2 TARDE
os C. de Cervantes, 18, 28932
40.3285947 | -3.860892 Méstoles, Madrid, Spain 20:15 2 TARDE
os C. Violeta, 10, 28933 ~
40.3364913 | -3.8667291 Méstoles, Madrid, Spain 11:30 2 MANANA
Av. del Alcalde de Mdstoles,
es 35, 28933 Mostoles, Madrid, .
40.3342527 | -3.8726307 Spain 11:50 2 MANANA
os P.c de Goya, 7, 28932 5
40.3281134 | -3.8635021 Mdostoles, Madrid, Spain 8:40 2 MANANA
es C. Becquer, 6, 28932
40.3309063 | -3.8579428 Mdstoles, Madrid, Spain 4:00 2 NOCHE
os C. Pintor Velazquez, 12,
40.3324922 | -3.8663577 | 28932 Mdstoles, Madrid, Spain | 21:30 2 TARDE
os C. Pintor Velazquez, 14,
40.3319715 | -3.8675861 | 28933 Mdstoles, Madrid, Spain | 21:20 2 TARDE
os C. Pintor Velazquez, 16,
40.3318534 | -3.8692445 | 28933 Mdstoles, Madrid, Spain | 21:20 2 TARDE
os C. Salcillo, 7, 28932 Mostoles, _
40.3338995 | -3.8648394 Madrid, Spain 13:20 2 MANANA
os C. Pintor Velazquez, 10,
40.3325806 | -3.8659517 | 28932 Mdstoles, Madrid, Spain | 19:30 2 TARDE
Av. del Alcalde de Méstoles,
es 29, 28933 Mdstoles, Madrid,
40.3347722 | -3.8683892 Spain 6:10 2 NOCHE
os C. Pintor Murillo, 20, 28933 5
40.3273793 | -3.8702616 Méstoles, Madrid, Spain 9:30 2 MANANA
os C. Pintor Murillo, 10, 28933 .
40.328332 | -3.8679704 Méstoles, Madrid, Spain 9:10 2 MANANA
os C. Echegaray, 7, 28932
40.3287414 | -3.8623683 Mdstoles, Madrid, Spain 19:30 2 TARDE
os C. Echegaray, 11, 28932
40.3297138 | -3.8632635 Méstoles, Madrid, Spain 6:35 2 NOCHE
es C. del Pintor el Greco, 11,
40.33039 -3.86835 | 28933 Mdstoles, Madrid, Spain | 20:25 2 TARDE
os C. Becquer, 1, 28932
40.3306771 | -3.8571761 Méstoles, Madrid, Spain 3:45 2 NOCHE
os C. Ricardo de la Vega, 8,
40.3290204 | -3.8623695 | 28932 Mdstoles, Madrid, Spain | 19:40 2 TARDE
os C. Echegaray, 9, 28932
40.3297469 | -3.8630286 Méstoles, Madrid, Spain 17:45 2 TARDE
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C. Crisantemo, 2, 28933
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40.3369097 | -3.8641125 Mdstoles, Madrid, Spain 19:30 2 TARDE
os C. Crisantemo, _1, 2893_»3
40.3373643 | -3.8633453 Méstoles, Madrid, Spain 19:30 2 TARDE
os C. Crisantemo, 3 28933
40.33737 -3.86376 Mdstoles, Madrid, Spain 19:30 2 TARDE
os C. Crisantemo, 5 2893_:3
40.33737 -3.86376 Méstoles, Madrid, Spain 19:30 2 TARDE
os C. Margarita, 3, 28933
40.3366367 | -3.862875 Mdstoles, Madrid, Spain 19:30 2 TARDE
es C. Margarita, 9 2893:_%
40.3373142 | -3.8633073 Méstoles, Madrid, Spain 19:30 2 TARDE
os C. Granada, 13 28935_
40.3280829 | -3.8805828 Mdstoles, Madrid, Spain 17:00 2 TARDE
os C. de Cervantes, 16, 28932
40.3286433 | -3.8605154 Méstoles, Madrid, Spain 1:25 2 NOCHE
os C. Ricardo de la Vega, 6,
40.3286972 | -3.8627068 | 28932 Méstoles, Madrid, Spain | 20:50 2 TARDE
os C. Echegaray, 8, 28932
40.32859 -3.86218 Méstoles, Madrid, Spain 21:10 2 TARDE
os C. Echegaray, 6, 28932
40.32839 -3.86253 Méstoles, Madrid, Spain 20:25 2 TARDE
os C. Ricardo de la Vega, 1, .
40.3289895 | -3.8630563 | 28932 Mdstoles, Madrid, Spain | 10:45 2 MANANA
es C. de Cervantes, 1, 28932
40.3290956 | -3.8591229 Méstoles, Madrid, Spain 3:45 2 NOCHE
os C. Ricardo de la Vega, 3,
40.32887 -3.86322 | 28932 Méstoles, Madrid, Spain | 20:25 2 TARDE
os Av. del Alcalde de Mdstoles, 5, ~
40.3321256 | -3.8583066 | 28932 Mdstoles, Madrid, Spain | 8:05 2 MANANA
os C. Tulipan, 38, 28933
40.3394323 | -3.8665677 Méstoles, Madrid, Spain 17:20 2 TARDE

Tabla 5. Distrito 3 “Sur-Este”

Av. de la Onu, 60, 28936

es 40.318308 | -3.8492442 Mdstoles, Madrid, Spain 20:30 3 TARDE
Av. Carlos V, 47, 28938
es 40.3140876 | -3.8568876 Mdstoles, Madrid, Spain 20:30 3 TARDE
Av. de Felipe Il, 20, 28936
es 40.3233321 | -3.8521738 Méstoles, Madrid, Spain 1:30 3 NOCHE
Av. de la Onu, 62, 28936 .
es 40.318326 | -3.8492267 Méstoles, Madrid, Spain 11:40 3 MANANA
Av. de la Onu, 64, 28936 .
es 40.3185516 | -3.8494627 Méstoles, Madrid, Spain 11:35 3 MANANA
C. Viena, 1, 28938 Mostoles,
es 40.314448 | -3.8557303 Madrid, Spain 20:30 3 TARDE
C. Viena, 3, 28938 Mostoles,
es 40.3143421 | -3.8556445 Madrid, Spain 20:30 3 TARDE
C. de Simén Hernandez, 66,
28936 Moéstoles, Madrid,
es 40.3196077 | -3.8557763 Spain 23:30 3 NOCHE
C. de Sim6n Hernandez, 68,
28936 Mostoles, Madrid,
es 40.3191348 | -3.855132 Spain 12:50 3 MANANA
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es 40.3185812 | -3.8499884 Madrid, Spain 23:50 3 NOCHE
Av. de la Via Lactea, 9, 28938
es 40.3072444 | -3.8587066 Mdstoles, Madrid, Spain 21:00 3 TARDE
C. de los Hermanos Pinzén,
17, 28936 Mostoles, Madrid,
es 40.322711 | -3.8522042 Spain 21:45 3 TARDE
C. Baleares, 25, 28937
es 40.3247684 | -3.8563447 Médstoles, Madrid, Spain 19:40 3 TARDE
Av. de la Onu, 58, 28936
es 40.3183276 | -3.8492251 Méstoles, Madrid, Spain 20:40 3 TARDE
C. Nazaret, 9, 28936 .
es 40.3292186 | -3.8535858 Méstoles, Madrid, Spain 14:10 3 MANANA
C. Empecinado, 64, 28936
es 40.3208571 | -3.852238 Méstoles, Madrid, Spain 18:15 3 TARDE
Av. Carlos V, 45, 28938
es 40.314097 | -3.8563447 Méstoles, Madrid, Spain 19:14 3 TARDE
C. Veracruz, 34, 28936
es 40.3155256 | -3.8540516 Méstoles, Madrid, Spain 1:30 3 NOCHE
Av. Cerro Prieto, 20, 28931
es 40.3266447 | -3.8572831 Mdstoles, Madrid, Spain 21:30 3 TARDE
C. Barcelona, 37, 28936
es 40.3258834 | -3.8525923 Médstoles, Madrid, Spain 20:10 3 TARDE
C. de la Libertad, 37, 28936
es 40.3260698 | -3.8533721 Méstoles, Madrid, Spain 20:13 3 TARDE
C. Empecinado, 66, 28936
es 40.3202306 | -3.8516179 Médstoles, Madrid, Spain 20:30 3 TARDE
C. Empecinado, 68, 28936
es 40.3203507 | -3.8518821 Méstoles, Madrid, Spain 20:30 3 TARDE
C. Sao Paulo, 1, 28936
es 40.3161986 | -3.8518605 Méstoles, Madrid, Spain 20:10 3 TARDE
C. Empecinado, 70, 28936
es 40.3205809 | -3.8515831 Mdstoles, Madrid, Spain 23:15 3 NOCHE
C. Empecinado, 72, 28936
es 40.3207667 | -3.851379 Mdstoles, Madrid, Spain 23:15 3 NOCHE
PI. del Sol, 1, 28938 Mbstoles,
es 40.3096465 | -3.8667406 Madrid, Spain 21:30 3 TARDE
Av. de la Via Lactea, 11,
es 40.3075252 | -3.8585295 28938 Madrid, Spain 23:46 3 NOCHE
PI. del Sol, 3, 28938 Mbstoles,
es 40.3099651 | -3.8657978 Madrid, Spain 18:30 3 TARDE
PI. del Sol, 5, 28938 Mbstoles,
es 40.3073726 | -3.8634239 Madrid, Spain 18:30 3 TARDE
Av. de la Osa Menor, 38,
28938 Mobstoles, Madrid,
es 40.3098366 | -3.8602466 Spain 18:25 3 TARDE
Av. Carlos V, 3, 28936 .
es 40.32362 | -3.8497656 Médstoles, Madrid, Spain 12:30 3 MANANA

Tabla 6. Distrito 4 “Oeste”

C. Roma, 3, 28938 Mdstoles,

es 40.3169869 | -3.8692436 Madrid, Spain 14:00 4 MANANA
C. Alfonso XlI, 5, 28934
es 40.3188131 | -3.8751202 Médstoles, Madrid, Spain 13:20 4 MANANA
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C. Roma, 1, 28938 Mdstoles,
es 40.3171691 | -3.8693779 Madrid, Spain 20:15 4 TARDE
C/ Marcelino Camacho, 20,
28938 Mdstoles, Madrid,
es 40.3108704 | -3.8720159 Spain 17:54 4 TARDE
C. Benito Pérez Galdds, 5,
28935 Mdéstoles, Madrid,
es 40.3215824 | -3.8761568 Spain 10:05 4 MANANA
C. Larra, 1, 28935 Modstoles,
es 40.3230762 | -3.8795101 Madrid, Spain 12:50 4 MANANA
C. de Azorin, 33, 28935
es 40.3209449 | -3.8790879 Méstoles, Madrid, Spain 12:25 4 MANANA
Av. de lker Casillas, 1, 28935
es 40.3235215 | -3.8746379 Méstoles, Madrid, Spain 13:15 4 MANANA
Av. Olimpica, 25, 28935
es 40.3297223 | -3.8832698 Méstoles, Madrid, Spain 1:30 4 NOCHE
Av. de Portugal, 90, 28935
es 40.3202739 | -3.877066 Méstoles, Madrid, Spain 13:45 4 MANANA
C. Pintor Velazquez, 63, 28935
es 40.3216916 | -3.8812778 Méstoles, Madrid, Spain 11:28 4 MANANA
Av. de lker Casillas, 2, 28935
es 40.32543 -3.87832 Méstoles, Madrid, Spain 2:26 4 NOCHE
Av. de lker Casillas, 4, 28935
es 40.3257199 | -3.87867 Méstoles, Madrid, Spain 0:30 4 NOCHE
C. Almeria, 1, 28935
es 40.3259544 | -3.881062 Méstoles, Madrid, Spain 22:30 4 TARDE
C. Alfonso XIlI, 5, 28934
es 40.3188131 | -3.8751202 Moéstoles, Madrid, Spain 20:20 4 TARDE
Av. de lker Casillas, 6, 28935
es 40.3253213 | -3.8789439 Méstoles, Madrid, Spain 23:50 4 NOCHE
Av. de lker Casillas, 8, 28935
es 40.325331 | -3.8790302 Moéstoles, Madrid, Spain 2:10 4 NOCHE
Av. de Iker Casillas, 10, 28935
es 40.3250642 | -3.8772085 Moéstoles, Madrid, Spain 1:30 4 NOCHE
Av. de Portugal, 88, 28935
es 40.3204071 | -3.8771409 Moéstoles, Madrid, Spain 20:32 4 TARDE
C. de Azorin, 39, 28935
es 40.3207568 | -3.8796562 Moéstoles, Madrid, Spain 22:00 4 TARDE
C. Rio Tormes, 5, 28935
es 40.3177367 | -3.8762188 Moéstoles, Madrid, Spain 21:00 4 TARDE
C. Rio Tormes, 7, 28935
es 40.3176191 | -3.8763343 Méstoles, Madrid, Spain 21:00 4 TARDE
PIl. de Arroyomolinos, 1,
28938 Mdéstoles, Madrid,
es 40.3172727 | -3.8682866 Spain 20:45 4 TARDE
PIl. de Arroyomolinos, 3,
28938 Mdéstoles, Madrid,
es 40.3168651 | -3.8686031 Spain 20:45 4 TARDE
Pl. de Arroyomolinos, 5,
28938 Mdéstoles, Madrid,
es 40.3167293 | -3.8682074 Spain 20:45 4 TARDE

60



es

40.32708

-3.88657

Juan Carlos Hurtado Castafio

Analisis de datos en organizaciones policiales:
Prevencion de conductas antisociales

C. Ciclista David Gea, 1, 28935
Méstoles, Madrid, Spain

21:15 4 TARDE

es

40.3177009

-3.8725261

Calle Coronel de Palma, 3,
28934 Mdéstoles, Madrid,
Spain

23:40 4 NOCHE

es

40.3126797

-3.877783

C. Rio Segura, 18, 28935
Méstoles, Madrid, Spain

21:15 4 TARDE

es

40.3126872

-3.8776512

C. Rio Segura, 16, 28935
Méstoles, Madrid, Spain

21:15 4 TARDE

es

40.3127905

-3.877387

C. Rio Segura, 14, 28935
Méstoles, Madrid, Spain

21:15 4 TARDE

es

40.320705

-3.8764974

Av. de Portugal, 84, 28935
Méstoles, Madrid, Spain

3:45 4 NOCHE

es

40.3294204

-3.8838899

Av. Olimpica, 24, 28935
Méstoles, Madrid, Spain

20:05 4 TARDE

es

40.3287494

-3.8849805

C. de Joaquin Blume, 14,
28935 Mdéstoles, Madrid,
Spain

22:10 4 TARDE

es

40.3237573

-3.8753476

Finca Liana Mdstoles Park, Av.
de Portugal, s/n, 28934
Méstoles, Madrid, Spain

2:05 4 NOCHE

es

40.3212845

-3.8759893

C. Benito Pérez Galdds, 1,
28935 Mdstoles, Madrid,
Spain

1:50 4 NOCHE

es

40.3214833

-3.8759334

C. Benito Pérez Galdds, 3,
28935 Mdstoles, Madrid,
Spain

1:05 4 NOCHE

es

40.3253504

-3.8792029

Av. de Iker Casillas, 12, 28935
Méstoles, Madrid, Spain

0:16 4 NOCHE

es

40.321691

-3.8763977

C. Benito Pérez Galdas, 7,
28935 Mdéstoles, Madrid,
Spain

0:45 4 NOCHE

es

40.3218461

-3.8764843

C. Benito Pérez Galdds, 9,
28935 Mdéstoles, Madrid,
Spain

1:20 4 NOCHE

es

40.3225268

-3.8770422

C. Benito Pérez Galdds, 11,
28935 Mdéstoles, Madrid,
Spain

2:45 4 NOCHE

es

40.3227259

-3.8783556

C. Benito Pérez Galdos, 13,
28935 Mdéstoles, Madrid,
Spain

0:20 4 NOCHE

es

40.3243523

-3.879156

C. Benito Pérez Galdos, 15,
28935 Mdéstoles, Madrid,
Spain

2:00 4 NOCHE

es

40.325671

-3.8792649

Av. de lker Casillas, 14, 28935
Méstoles, Madrid, Spain

1:45 4 NOCHE

es

40.3256105

-3.8793189

Av. de lker Casillas, 16, 28935
Méstoles, Madrid, Spain

2:12 4 NOCHE

es

40.3156578

-3.8784486

C. Dr. Luis Montes, 6, 28935
Méstoles, Madrid, Spain

2:05 4 NOCHE
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C. Maestros, 1, 28935

Méstoles, Madrid, Spain 20:00

4

TARDE

es

40.3263526

-3.8798686

C. Benito Pérez Galdos, 25,
28935 Mdéstoles, Madrid,

Spain 20:00

TARDE

es

40.3256832

-3.8792931

C. Benito Pérez Galdos, 23,
28935 Mdéstoles, Madrid,

Spain 20:00

TARDE

es

40.3207229

-3.8768586

Av. de Portugal, 86, 28935

Méstoles, Madrid, Spain 23:35

NOCHE

es

40.3215729

-3.8808099

C. Pintor Velazquez, 67, 28935
Méstoles, Madrid, Spain

11:25

MANANA

Tabla 7. Distrito 5 “Coimbra-Guadarrama”

es 40.30555 | 3.930400 Av. de los Rosales, 123, 28935 Mdstoles, | 18:0
9 5 Madrid, Spain 5 TARDE
es 40.30655 | 3.929729 Av. de los Rosales, 54 28935 Mostoles, 18:0
203 039 Madrid, Spain 5 TARDE
es 40.30555 | 3.930400 Av. de los Rosales, 48 28935 Mostoles, 19:3
9 5 Madrid, Spain 1 TARDE
es 40.30555 | 3.930400 Av. de los Rosales, 48, 28935 Mostoles, 19:3
9 5 Madrid, Spain 1 TARDE
es 40.30555 | 3.930400 Av. de los Rosales, 48, 28935 Mdstoles, 19:3
9 5 Madrid, Spain 0 TARDE
es 40.31152 | 3.923577 | C. del Tamarindo, 1, 28935 Parque Coimbra, | 21:0
93 2 Madrid, Spain 5 TARDE
es 40.30752 | 3.929894 Av. de los Rosales, 54 28935 Mostoles, 20:0
669 697 Madrid, Spain 9 TARDE
es 40.30752 | 3.929894 Av. de los Rosales, 54 28935 Mostoles, 20:0
669 697 Madrid, Spain 8 TARDE
es 40.31309 | 3.925325 C. del Eucalipto, 28935 Parque Coimbra, |21:1
63 5 Madrid, Spain 0 TARDE
es 40.30555 | 3.930400 Av. de los Rosales, 48, 28935 Mdstoles, 11:1 MANA
9 5 Madrid, Spain 5 NA
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es 40.31152 | 3.923577 | C. del Tamarindo, 1, 28935 Parque Coimbra, | 17:0

93 2 Madrid, Spain 0 TARDE
es 40.31152 | 3.923577 | C. del Tamarindo, 1, 28935 Parque Coimbra, | 17:0

93 2 Madrid, Spain 0 TARDE
es 40.31613 | 3.931457 21:2

52 7 C. del Ferrocarril, 1, 28935, Madrid, Spain 0 TARDE
es 40.31543 | 3.925609 C. del Almendro, 114, 28935 Parque 19:2

39 6 Coimbra, Madrid, Spain 0 TARDE
es 40.31222 | 3.933706 P.2 del Arroyo, 28935 Parque Coimbra, 17:4

3 8 Madrid, Spain 5 TARDE
es 40.31152 | 3.923577 C. del Tamarindo, 44, 28935 Parque 21:1

93 2 Coimbra, Madrid, Spain 0 TARDE
es 40.31152 | 3.923577 C. del Tamarindo, 38, 28935 Parque 21:1

93 2 Coimbra, Madrid, Spain 0 TARDE
es 40.31152 | 3.923577 C. del Tamarindo, 38, 28935 Parque 21:1

93 2 Coimbra, Madrid, Spain 0 TARDE
es 40.31152 | 3.923577 C. del Tamarindo, 38, 28935 Parque 20:2

93 2 Coimbra, Madrid, Spain 0 TARDE
es 40.31152 | 3.923577 C. del Tamarindo, 38, 28935 Parque 21:4

93 2 Coimbra, Madrid, Spain 0 TARDE
es 40.31152 | 3.923577 C. del Tamarindo, 38, 28935 Parque 21:4

93 2 Coimbra, Madrid, Spain 0 TARDE
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